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บทที่1 
บทน า 

1.1 ความเป็นมาและความส าคัญของปัญหา 

 กำรลงทุนในตลำดหลักทรัพย์ให้ได้ผลตอบแทนที่นักลงทุนพึงพอใจนั้น จ ำเป็นต้องมีกำร
วิเครำะห์แนวโน้มกำรเปลี่ยนแปลงของรำคำได้อย่ำงแม่นย ำ  และลดกำรขำดทุนในกำรซื้อขำยให้น้อย
ที่สุด  กำรวิเครำะห์รำคำของหลักทรัพย์ในตลำดหลักทรัพย์ [1] ที่นักลงทุนนิยมใช้ในกันอย่ำง
แพร่หลำยแบ่งออกเป็น 2 วิธีคือ 1.กำรวิเครำะห์ปัจจัยพื้นฐำน (fundamental analysis) เป็นกำร
วิเครำะห์จำกปัจจัยต่ำงๆที่เกี่ยวข้อง เช่น วิเครำะห์ผลประกอบกำรของบริษัทที่ออกหลักทรัพย์นั้นๆ
ด้วยงบกำรเงิน วิเครำะห์อุตสำหกรรมของบริษัทที่ออกหลักทรัพย์และอุตสำหกรรมที่เก่ียวข้อง และ
วิเครำะห์สภำพเศรษฐกิจและกำรเมืองของประเทศ แล้วน ำข้อมูลที่ได้มำเปรียบเทียบกับรำคำที่ซื้อ
ขำยในตลำด ณ ขณะนั้น และ 2.กำรวิเครำะห์ปัจจัยทำงเทคนิค (technical analysis) เป็นกำร
วิเครำะห์จำกข้อมูลกำรซื้อขำยที่ผ่ำนมำในอดีตและอำศัยตัวบ่งชี้ (indicator) ในกำรก ำหนดช่วงเวลำ
ที่ท ำกำรซื้อหรือขำย  เพ่ือให้ได้ผลกำรวิเครำะห์ที่มีประสิทธิภำพจึงมีกำรน ำระบบคอมพิวเตอร์เข้ำมำ
ใช้ช่วยในกำรวิเครำะห์รำคำตรำสำรทำงกำรเงิน  โดยเฉพำะทำงด้ำนปัญญำประดิษฐ์ (Artificial 
Intelligence)   

 มีงำนวิจัยมำกมำยที่น ำขั้นตอนวิธี (Algorithm) ของปัญญำประดิษฐ์มำประยุกต์ในกำรซื้อ
ตรำสำรทำงกำรเงิน เช่น ข่ำยงำนประสำทเทียม (Artificial Neuron Network : ANN) ขั้นตอนวิธีเชิง
พันธุกรรม  (Genetic Algorithm : GA)  เป็นต้น  ตัวอย่ำงเช่น Kablan [2] ได้ท ำกำรศึกษำเรื่อง กำร
ใช้ Adaptive Neuro Fuzzy Inference System ในพยำกรณ์และซื้อขำยเงินตรำต่ำงประเทศ ข้อมูล
ที่ใช้เป็นอัตรำแลกเปลี่ยนเงินตรำต่ำงประเทศ  และ Shen และ Xing [3] ท ำกำรพยำกรณ์ดัชนีตลำด
หลักทรัพย์ด้วยข่ำยงำนประสำทเทียม และท ำกำรปรับค่ำให้ดีที่สุดด้วยชั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม 
งำนวิจัยส่วนมำกท ำกำรวิเครำะห์กำรเปลี่ยนแปลงรำคำในช่วงเวลำ 1 วันหรือรำคำในวันถัดไป  แต่ใน
งำนวิจัยนี้ใช้ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน [4] ซึ่งเป็นขั้นตอนวิธีของปัญญำประดิษฐ์ท ำกำรพยำกรณ์รำคำ
ตรำสำรทำงกำรเงินในนำทีถัดไปซึ่งจะน ำไปประยุกต์กับระบบกำรซื้อขำยแบบควำมถี่สูง (High 
Frequency Trading : HFT) [5] 

    งำนวิจัยที่ใช้ซัพพอร์เวกเตอร์แมชชีนประยุกต์เข้ำกับกำรซื้อขำยตรำสำรทำงกำรเงิน เช่น 
Bao และคณะ [6]  ได้ท ำกำรศึกษำเรื่องกำรใช้ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนแบบคลุมเครือในกำร
พยำกรณ์ดัชนีตลำดหลักทรัพย์ในวันถัดไป และ งำนของพิตติพล [7] ใช้ซัพพอร์ทเวกเตอร์แมชชีนใน
กำรพยำกรณ์กำรเปลี่ยนแปลงรำคำหลักทรัพย์ในวันถัดไป และมีกำรใช้ขั้นตอนวิธี RReliefF [8] ใน
กำรเลือกคุณลักษณะ (Attribute) ก่อนท ำกำรฝึก 
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 งำนวิจัยที่กล่ำวไว้ข้ำงต้นเป็นกำรประยุกต์ใช้ขั้นตอนวิธีทำงปัญญำประดิษฐ์ในกำรซื้อขำยตรำ
สำรทำงกำรเงินในวันถัดไป ยกเว้นงำนของ Kablan ที่ท ำกำรพยำกรณ์อัตรำแลกเปลี่ยนเงินตรำ
ต่ำงประเทศในเวลำ 5 นำทีถัดไป งำนวิจัยนี้ต้องกำรศึกษำกำรใช้ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนในกำร
พยำกรณ์รำคำครำสำรทำงกำรเงินในนำทีถัดไป ซึ่งคล้ำยกับงำนของพิตติพล ตรงขั้นตอนวิธีที่ใช้ใน
กำรฝึกและ ขั้นตอนวิธีในกำรคัดเลือกคุณลักษณะ แต่ต่ำงกันที่ ผลลัพธ์ในกำรพยำกรณ์ คือ งำน
ของพิตติพล แบ่งผลกำรพยำกรณ์ออกเป็น  3 ประเภทค่ำ แนวโน้มขำลง แนวโน้มขำข้ึน แนวโน้มคงที่ 
และใช้หลักทรัพย์ในกำรทดลอง 20 ชนิดขณะที่งำนวิจัยนี้ใช้หลักทรัพย์เพียงหนึ่งชนิด วัดผลเป็นค่ำ
จ ำนวนจริง และช่วงเวลำในกำรพยำกรณ์สั้นกว่ำ  

1.2 วัตถุประสงค์  

 เพ่ีอศึกษำกำรน ำซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนมำประยุกต์ใช้ในกำรซื้อขำยตรำสำรทำงกำรเงินใน
ระยะสั้น 

1.3 ขอบเขตการด าเนินงาน 

 1. ข้อมูลที่น ำมำใช้ท ำกำรทดลองเป็นข้อมูลกำรซื้อขำยของสัญญำซื้อขำยล่วงหน้ำ SET 50 ที่
ท ำกำรซื้อขำยตั้งแต่เดือนกุมภำพันธ์ ถึงเดือน เมษำยน พ.ศ.2555  

 2.  กำรซื้อขำยเป็นกำรจ ำลองกำรซื้อขำยในระหว่ำงวัน  และในกำรซื้อขำยไม่มีค่ำนำยหน้ำ 

1.4  ขั้นตอนการด าเนินงาน 

 1.  เลือกตรำสำรอนุพันธ์ที่จะท ำกำรทดลอง 

 2.  เลือกคุณลักษณะส ำหรับกำรฝึกด้วยซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 

 3.  ท ำกำรคัดเลือกคุณลักษณะที่มีควำมส ำคัญอย่ำงแท้จริง 

 4. น ำคุณลักษณะที่ผ่ำนกำรคัดเลือกแล้วมำท ำฝึกด้วยซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 

 5. ทดสอบผลกำรฝึกด้วยชุดข้อมูลทดสอบที่เตรียมไว้ 

 6. ท ำกำรจ ำลองกำรซื้อขำยจำกข้อมูลที่ผ่ำนกำรทดสอบแล้ว 

 7. วัดผลตอบแทนจำกกำรจ ำลองกำรซื้อขำย 

 8. วิเครำะห์ผลกำรทดลอง 

 9. เรียบเรียงวิทยำนิพนธ์ 
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1.5  ประโยชน์ที่คาดว่าจะได้รับ 

 ได้เทคนิคในกำรซื้อขำยตรำสำรอนุพันธ์แบบใหม่ส ำหรับกำรซื้อขำยภำยใน 1 วัน  ด้วยซัพ
พอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 
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บทที่ 2 
ทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง 

 เนื้อหำในบทนี้ประกอบด้วย 2 ส่วน คือ ส่วนแรกกล่ำวถึง ทฤษฎีที่เกี่ยวข้อง  ซึ่ง
ประกอบด้วย ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน  ขั้นตอนวิธี RReliefF  ตรำสำรอนุพันธ์ กำรวิเครำะห์
หลักทรัพย์ กำรซื้อขำยแบบควำมถ่ีสูง และส่วนที่สองคือ งำนวิจัยที่เกี่ยวข้องกับงำนวิจัยนี้ 

2.1 ทฤษฎีที่เกี่ยวข้อง 

 ทฤษฎีที่เกี่ยวข้องประกอบด้วย ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน  ขั้นตอนวิธี RReliefF ตรำสำร
อนุพันธ์  กำรวิเครำะห์หลักทรัพย์ กำรซื้อขำยหลักทรัพย์แบบควำมถี่สูง 

 2.1.1 ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน (Support Vector Machines : SVM) 

 ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน  เป็นเทคนิคที่ได้รับกำรพัฒนำมำจำก Vapnik  เพ่ือใช้ในกำร
จ ำแนกประเภท (class) ข้อมูลออกเป็น 2 ประเภท  คือ ข้อมูลประเภทบวก (+) ซี่งเป็นข้อมูลที่สนใจ  
และข้อมูลประเภทลบ (-) คือข้อมูลที่ไม่สนใจ ด้วยระนำบหลำยมิติ (hyper plane) ซึงท ำให้ได้ระยะ
ขอบระหว่ำงประเภทข้อมูลมำกท่ีสุด 

 ก ำหนดให้  xi   R
N  และ yi  {+1,-1} ส ำหรับ  i =  1,2,…, m  โดยที่  xi เป็น

ตัวอย่ำงข้อมูล และ yi เป็นประเภทข้อมูล  น ำมำสร้ำงเป็นชุดข้อมูลฝึกจะได้ D = {( x1, y1), ( x2, 

y2),…, ( xm, ym)} โดยระนำบหลำยมิติที่ใช้ในกำรแบ่งประเภทข้อมูลนั้น แทนด้วย สมกำร 

     w.x + b = 0          (1) 
w และ x  เป็นตัวแปรที่ท ำให้ระยะขอบระหว่ำงตัวอย่ำงข้อมูลที่เป็นบวกและตัวอย่ำงที่เป็นลบมีค่ำ
มำกที่สุด ดังแสดงในรูปที่ 1 
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รูปท่ี 1 ตวัอยา่งระนาบหลายมิติ และระยะขอบ 

 ระนำบหลำยมิติที่สำมำรถแบ่งแยกข้อมูลได้นั้นต้องอยู่ในเงื่อนไข mini|w.xi + b| = 1  จะได้
อสมกำรของระนำบหลำยมิติ คือ 

                                      w.xi + b  + 1    ถ้ำ   yi     = +1                  (2) 

                      w.xi + b  - 1    ถ้ำ    yi    =  -1       (3)
            

 ระยะห่ำง d(w,b ; xi) ของจุด xi จำกระนำบหลำยมิติ (w,b) คือ 

                                                                              
                      (4) 

  

 ระยะขอบระหว่ำงข้อมูลสองประเภทที่มำกท่ีสุดหำได้จำก 

            

 

 

 



 6 

( )
                                                                      

b+w.xmin+b+w.xmin
w

1
 =                                                                  

w

b+w.x
min+

w

b+w..x
min  =)x:bd(w,min+)x:bd(w,min

i+1=y,xi1=y,x

i

+1=y,x

i

1=y,xi+1=y,xi1=y,x
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                                                                                                                    (5) 

 

ระยะขอบระหว่ำงข้อมูล 2 ประเภทแสดงได้ดังรูปที่ 2 

 

 

 

 

 

 

                

     รูปท่ี 2 ระนาบหลายมิติแบง่แยกได้ดีที่สดุและมีระยะขอบมากทีส่ดุ 

 2.1.2 ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนแบบไม่เชิงเส้น (Non Linear Support Vector Machines) 
และฟังก์ชันเคอร์แนล (Kernal Function) 

 ในหลำยกรณีไม่สำมำรถหำระนำบหลำยมิติที่สำมำรถแบ่งแยกได้   จึงต้องใช้วิธีกำรแมป 

(mapping)ข้อมูลไปยังปริภูมิอันดับสูงด้วยฟังก์ชันกำรแมป (mapping function)   ก่อนท ำกำร
ฝึกและจ ำแนกข้อมูลดังรูปที่ 3 

 

w

2
 =
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  รูปที่ 3 ระนำบหลำยมิติเพ่ือแบ่งแยกข้อมูล(3.1) ปริภูมิน ำเข้ำ (3.2) มิติปริภูมิอันดับสูง 

  ในกำรสร้ำงฟังก์ชันกำรแมปเพ่ือสร้ำงปริภูมิอันดับสูงท ำได้โดยกำรก ำหนด ฟังก์ชันเคอร์เนล 
(kernel function) ตัวอย่ำงของฟังก์ขชันเคอร์เนลแสดงดังตำรำงที่ 1 

 ตารางท่ี 1 ตัวอย่ำงฟังก์ชันเคอร์เนล 

ฟังก์ชัน สูตร 

Linear x.yy)K(x,   

Polynomial dx.y)(1y)K(x,   

Sigmoid )(x.y)tanh(y)K(x,    

Polynomial RBF )y-xexp(-y)K(x,   

Gaussian RBF )y-xexp(-y)K(x,
2
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l

1=i

+

i

2

ξξ∑

 2.1.3 ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนแบบถดถอย (Support Vector Machines Regression 
- SVR) 

 ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนที่ได้น ำเสนอไปข้ำงต้นน ำไปใช้ส ำหรับกำรจ ำแนกข้อมูลเป็น + หรือ 
–  เพียง 2 ประเภทเท่ำนั้น ด้วยกำรแทนข้อมูลประเภท  + ด้วยตัวเลข +1 และแทนประเภทข้อมูล – 
ด้วยตัวเลข -1  นอกจำกนี้ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนยังสำมำรถน ำไปใช้ในกำรพยำกรณ์ค่ำที่เป็น
จ ำนวนจริงซึ่งน ำมำใช้ในงำนวิจัยครั้งนี้ โดยกำรฝึกด้วยฟังก์ชันสูญเสีย(loss function)แบบ   - 
insensitive ซึ่งน ำมำใช้ในกำรสร้ำง f(xk) ที่ทุกๆตัวอย่ำงฝึก x  มีควำมเบี่ยงเบน   ที่มำกที่สุดจำก
ค่ำ  y  บนเงื่อนไข (w.xi + b)-yi     + i

+
  , yi - (w.xi + b) yi     + i

-
 ,  i

+
    0 และ i

-
  

 0 มีเป้ำหมำย คือ ท ำให้ค่ำ                                           มีค่ำน้อยที่สุด    โดยที่  i คือ ตัว
แปรหย่อน(slack variable)  ซึ่งเป็นตัวปรับข้อมูลที่ผิดพลำด  ส ำหรับ  i=1…,l กำรท ำงำนของ SVR 
แสดงดังรูปที่ 4 

 

 

 

   

 

 

รูปที่ 4 SVR แบบระยะขอบอ่อน และ ε - insensitive loss function 



 9 

( ) ( )∑∑

∑∑

l

1=i

iiii

l

1=i

ii

+

i

+

i

ii

l

1=i

+

i

+

ii

l

1=i

+

i

2

b+xw+yξ+εαbxwy+ξ+εα

)ξμ+ξμ()ξ+ξ(C+w
2

1
=L

0    ≥ μ,μ,α,α,ξ, ξ i

+
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∑
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+
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i
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1=i

+
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+
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i

+
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-

iξ∂

L∂
-

i

-
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∑∑
l

1=i

l

1j=

ji

+

j

-

j

+

i

-

i )x-)K(xα-)(αα-(α
2

1
=L

b∂

L∂

 จะได้สมการลากรานจ์  คือ 

    

   

             (6) 

 

  

 

         จากสมการลากรานจ์ มเีปา้หมาย  คือ หาคา่ต ่าสดุเม่ือเทียบกบั w,b, +

iξ , i
-ξ บนเงื่อนไข   

 

            = 0                = 0    (7) 

           =  0                    (8) 

            

                                      = 0                   = 0      (9) 

    

 

                                       = 0                            = 0           (10) 
 

จะได้สมกำรลำกรำนจ์ คือ  ∑∑
l

1=i

l

1j=

ji

+

j

-

j

+

i

-

i )x-)(xα-)(αα-(α
2

1
=L             (11) 

 ส าหรับ SVR แบบไม่เชิงเส้น มีกำรใช้ฟังก์ชันกำรแมป    และฟังก์ชันเคอร์เนล K 

ในกำรแมปจำกปริภูมิน ำเข้ำไปสู่ปริภูมิอันดับสูง  x            ( x) ซึ่งเมื่อแทน   (xi) . (xj) 
ด้วย )xK(x j,i,

ก็จะได้สมกำรลำกรำนจ์ คือ  

                                                                                          (12) 
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∑∑
l

1=i

+

i

-

ii

l

1=i

+

i

-

i )α-(αy+)α-(αεและเป็นการท าคา่ให้มากสดุของ -                                   ให้มากสดุ บนเง่ือนไข 

0=)α-(α∑
l

1=i

+

ii และ C][0,∈α,α +

ii  และ l,1,=i   

 

เพ่ือน าไปสูฟั่งก์ชนัค านวณคา่  

 

b+).xx)K(α-(α=)f(x ki

l

1=i

+

iik ∑     (13) 

 2.1.4 ขั้นตอนวิธี RReliefF (RReliefF Algorithm) 

 ขั้นตอนวิธี RReliefF เป็นวิธีกำรประเมินคุณลักษณะ (Attribute) วิธีหนึ่ง  เพ่ือเพ่ิม
ประสิทธิภำพให้กับกำรเรียนรู้ของเครื่อง  กำรเรียนรู้ของเครื่องอำจท ำงำนได้ผลไม่เป็นที่น่ำพอใจ
เนื่องจำกมีคุณลักษณะมำกเกินไปส่งผลให้ตัวอย่ำงฝึกมีข้อมูลที่เป็นสัญญำณรบกวนมำกเกินไป  กำร
เลือกกลุ่มของคุณลักษณะที่เพียงพอและจ ำเป็นต่อกำรฝึกในกำรเรียนรู้ของเครื่องจึงมีควำมจ ำเป็น
อย่ำงยิ่ง 

 กำรท ำงำนของขั้นตอนวิธี RReliefF  คือ กำรประมำณคุณภำพของคุณลักษณะทุก
คุณลักษณะที่เกียวข้องว่ำสำมำรถแยกควำมแตกต่ำงหรือควำมคล้ำยของตัวอย่ำงฝึกแต่ละตัวอย่ำง
ได้มำกน้อยเพียงใด ขั้นตอนวิธี RReliefF  ที่ใช้กับปัญหำกำรถดถอยจะประมำณคุณภำพของ
คุณลักษณะโดยกำรประมำณควำมแตกต่ำงของควำมน่ำจะเป็นของคุณลักษณะ A ดังนี้ 

  W[A]  =  P(different value of A | nearest instant from different class) 

   -P(different value of A | nearest from same class) 

 จำกสมกำรแสดงให้เห็นว่ำคะแนนน้ ำหนักจะเพ่ิมขึ้นหำกคุณลักษณะนั้นมีผลในกำรแบ่งแยก
ประเภทของตัวอย่ำงนั้น  และคะแนนน้ ำหนักจะลดลงหำกคุณลักษณะนั้นไม่มีผลในกำรแบ่งแยก
ประเภทของตัวอย่ำง 

 

 รหัสเทียมของขั้นตอนวิธี RReliefF เป็นดังนี้ 

1.  ก ำหนดค่ำเริ่มต้นของ NdC,  NdA[A], NdC&dA[A],W[A]ให้เป็น 0; 
2.  Fori := 1to m Do 
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2ji

1
)

σ

)I,rank(R
exp(=j)(i,d





k

1l
l)(i,

1
d

j)(i,
1

d
j)d(i,

2.1 สุ่มเลือกตัวอย่ำงฝึก Ri; 
2.2 เลือกตัวอย่ำงฝึกจ ำนวน k ตัว Ij ที่ใกล้กับ Ri; 
2.3 Forj := 1 to k Do 

2.3.1 NdC :=NdC+ diff(T(.), Ri,  Ij) . d(i; j); 
2.3.2 ForA := 1 to a Do 

2.3.2.1      NdA[A] := NdA[A] + diff(A;Ri; Ij) d(i; j); 
   2.3.2.2 NdC&dA[A]:= NdC&dA[A] + diff(T(.), Ri, Ij)diff(A, 

Ri,  Ij) d(I, j); 

 T   เป็นค่ำค ำตอบที่ต้องกำรท ำนำย และพจน์ d1(i, j) เป็นกำรวัดระยะห่ำงระหว่ำงตัวอย่ำง 
RiและIj, ซึ่งนิยำมดังนี้ 
 

                                      และ                                         และrank (Ri, Ij) เป็น 
 
 
อันดับของระยะห่ำงเรียงจำกน้อยไปหำมำก และ σ เป็นตัวแปรที่ก ำหนดโดยผู้ใช้ว่ำต้องกำรให้ควำม
ห่ำงมีผลมำกน้อยเพียงใด 

 
2.1.5 ตรำสำรอนุพันธ์ (Derivatives) 

 ตรำสำรอนุพันธ์ [9] เป็นสัญญำหรือเครื่องมือทำงกำรเงินที่มูลค่ำของสัญญำขึ่นอยู่กับมูลค่ำ
ของสินค้ำอ้ำงอิง(Underlying asset ) ตรำสำรอนุพันธ์แบ่งออกเป็นหลำยประเภท เช่น ออปชั่น 
(Options) สวอป (Swap) ฟอร์เวิร์ด (Foreward) สัญญำซื้อขำยล่วงหน้ำ (Futures) ซึ่งตรำสำร
อนุพันธ์ที่ใช้ในกำรทดลองของงำนวิจัยนี้ คือ สัญญำซื้อขำยล่วงหน้ำ ของดัชนี SET50  (SET50 Index 
Futures ) ซึ่งมีดัชนี SET50 เป็นรำคำอ้ำงอิง  
 
  2.1.5.1  SET50 Index Futures คือ สัญญำซื้อขำยล่วงหน้ำที่ผู้ซื้อและผู้ขำยตกลง
ที่จะซื้อขำยสินทรัพย์อ้ำงอิง คือ ดัชนี SET50 โดยที่กำรซื้อขำยเป็นกำรตกลง ณ วันที่ซื้อ โดยใช้รำคำ 
คือ ดัชนี SET50 ในอนำคต  ผู้ขำยไม่สำมำรถส่งมอบสินค้ำให้แก่ผู้ซื้อได้เนื่องจำกกำรซื้อขำยคือดัชนี 
ดังนั้นวิธีกำรส่งมอบจึงใช้กำรช ำระส่วนต่ำงรำคำแทน 
       2.1.5.2 สถำนะของ Futures มี 2 สถำนะคือ  Long Position และ Short 
Position 
  Long Position เป็นสถำนะของผู้ซื้อ หรือรียกว่ำ “ฐำนะซื้อ”  ตัวอย่ำงเช่น ผู้ลงทุน
คำดว่ำ ดัชนี SET50 จะปรับตัวเพ่ิมขึ้นในอีก 1 เดือนข้ำงหน้ำ ผู้ลงทุนจึงท ำกำรซื้อ SET50 Index 
Futures 
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  Short Position เป็นสถำนะของผู้ขำย หรือเรียกว่ำ “ฐำนะขำย” ตัวอย่ำงเช่น ผู้
ลงทุนคำดว่ำ ดัชนี SET50 จะปรับตัวลดลงอีกใน 1 เดือนข้ำงหน้ำ ผู้ลงทุนจึงท ำกำรขำย  SET50 
Index Futures 
 
  2.1.5.3 องค์ประกอบส ำคัญของ SET50 Index Futures 
  1. สินทรัพย์อ้ำงอิง คือ ดัชนี SET50 (SET50 Index) เป็นดัชนีที่ค ำนวณจำกรำคำ
หลักทรัพย์จ ำนวน 50 ตัวที่อยู่ในตลำดหลักทรัพย์  โดยคัดเลือกมำจำกหลักทรัพย์ที่มีมูลค่ำกำรซื้อขำย
และสภำพคล่องสูง ดัชนี SET50 สำมำรถสะท้อนสภำวะของตลำดได้ว่ำอยู่ในทิศทำงใด เพรำะมูลค่ำ
ของหลักทรัพย์ที่ใช้ในกำรค ำนวณดัชนี SET50 มีสัดส่วนถึงร้อยละ 70 ของมูลคำ่ตลำด 
  2. รำคำที่ใช้ในกำรซื้อขำย SET50 Index Futures คือ ระดับดัชนี SET50  เช่นผู้
ลงทุนต้องกำรซื้อ (Long) Futures ที่ 678.50 จุด หรือต้องกำรขำย (Short) Futures ที่ 680.80 จุด 
เป็นต้น 
  3. ช่วงห่ำงของรำคำ (Tick Size) ที่ใช้ในกำรซื้อขำย Futures คือ 0.1 หมำยควำม
ว่ำ หน่วยของรำคำที่ละเอียดที่สุด คือ ทศนิยม 1 ต ำแหน่งเท่ำนั้น  ผู้ลงทุนจะไม่สำมำรถซื้อหรือขำย
ดัชนีที่ลงท้ำยด้วยทศนิยม 2 ต ำแหน่งได้ เช่น 679.24, 699.15 เป็นต้น 
  4. ตัวคูณดัชนี(Multiplier) เป็นตัวเลขที่ใช้ค ำนวณมูลค่ำของ Futures ให้เป็นตัวเงิน 
ดัชนี SET50 มีหน่วยเป็นจุด และถูกก ำหนดให้มีมูลค่ำจุดละ 1,000 บำท เช่น ถ้ำผู้ลงทุนซื้อ SET50 
Index Futures ที่ 688.40 จุด มูลค่ำในกำรซื้อจะเท่ำกับ  688,400 บำท 
  5. ช่วงกำรเปลี่ยนแปลงของรำคำสูงสุดแต่ละวัน (Price Limit)  ตลำดอนุพันธ์
ก ำหนดให้รำคำ SET50 Index Futures จะเพ่ิมข้ึนหรือลดลงได้ไม่เกิน 30% จำกรำคำท่ีได้ช ำระในวัน
ท ำกำรก่อนหน้ำ 
  6. เวลำซื้อขำย ช่วงเวลำกำรซื้อขำยของ SET50  Index Futures ใกล้เคียงกับ
ช่วงเวลำกำรซื้อขำยของหุ้นในตลำดหลักทรัพย์ แต่เวลำกำรซื้อขำยของ SET50 Index Futures จะ
เปิดก่อนกำรซื้อขำยในตลำดหลักทรัพย์ 15 นำที และปอดหลัง 15 นำที เพ่ือเปิดโอกำสให้นักลงทุน
ปรับกลยุทธ์กำรลงทุน 
  7.อำยุของสัญญำ  ตลำดอนุพันธ์ก ำหนดให้วันสิ้นของสุดสัญญำ คือ ทุกสิ้นไตรมำส 
ได้แก่ เดือนมีนำคม มิถุนำยน กันยำยน และธันวำคม โดยที่แต่ละสัญญำที่สิ้นสุดทุกไตรมำสนั้น วันที่
สิ้นสุดของสัญญำและวันสุดท้ำยของกำรซื้อขำยเป็นวันท ำกำรก่อนหน้ำวันสุดท้ำยของเดือน 
ตัวอย่ำงเช่น  สัญญำที่สิ้นสุดเดือนมีนำคม วันท ำกำรสุดท้ำยของเดือน คือวันที่ 31 มีนำคม ดังนั้น วัน
สิ้นสุดอำยุ และวันซื้อขำยวันสุดท้ำย คือ วันที่ 30 มีนำคม   

2.1.6 กำรส่งค ำสั่งซื้อขำยแบบถี่สูง (High Frequency Trading : HFT) 
 HFT เป็นกำรส่งค ำสั่งซื้อขำยที่มีควำมถี่สูงด้วยกำรส่งค ำสั่งซื้อขำยแบบ Algorithmic 
Trading หรือ Program Trading ซึ่งเป็นกำรส่งค ำสั่งซื้อขำยด้วยโปรแกรมคอมพิวเตอร์ ที่ใช้ควำมเร็ว
จำกระบบคอมพิวเตอร์ในกำรวิเครำะห์ข้อมูล ก ำหนดโอกำสในกำรลงทุนที่อำจเกิดเพียงเสี้ยววินำที 
เพ่ือจัดส่งค ำส่งค ำสั่งซื้อขำย ซึ่งเป็นกำรส่งค ำสั่งแบบ HFT จะเน้นส่งค ำสั่งเป็นจ ำนวนมำกในหนึ่ง
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วินำที  ผู้ลงทุนที่ท ำกำรซื้อขำยหลักทรัพย์แบบ HFT จะถือครองหลักทรัพย์ในเวลำที่สั้นมำกและจะไม่
ถือไว้ข้ำมคืน 
   เพ่ือให้กำรส่งค ำสั่งซื้อขำยแบบควำมถี่สูงเกิดขึ้นได้ จ ำเป็นต้องมีเงื่อนไขที่ส ำคัญ คือ 1.
สำมำรถเข้ำและออกจำกตลำดได้อย่ำงทันที 2. ควำมฝันผวนของตลำดต้องส่งผลต่อกำรเปลียนแปลง
ของรำคำแล้วค่ำมำกกว่ำค่ำใช้จ่ำยในกำรซื้อขำย ซึ่งตลำดตรำสำรอนุพันธ์มีเงื่อนไขทั้ง 2 ข้อนี้ 
 HFT สำมำรถสร้ำงสภำพคล่องให้กับตลำดหลักทรัพย์ ด้วยลักษณะส ำคัญดังนี้ 
 -ควำมเร็วในกำรท ำธุรกรรม กำรท ำธุรกรรมของของ HFT จ ำเป็นต้องอำศัย Ultra-low 
latency ด้วยระบบคอมพิวเตอร์ที่รวดเร็วระดับ Millisecond(1/1,000) วินำที หรือ 
Microsecond(1/1ล้ำนวินำที)เท่ำนั้น 
 -ระยะเวลำกำรถือครองหลักทรัพย์ นักลุงทุนที่ส่งค ำสั่งซื้อขำยแบบ HFT จะถือครอง
หลักทรัพย์ไว้ในระยะเวลำที่สั้นมำก เพียงไม่กี่นำที ซึ่งแตกต่ำงจำก Algorithmic Trading(Algo) ที่ใช้
กลยุทธกำรซื้อขำยด้วยโปรแกรมคอมพิวเตอร์เหมือนกัน Algo ครอบคุลมกำรถือครองหลักทรัพย์
ระยะยำวด้วย  
 -ปริมำณกำรท ำธุรกรรม HFT ท ำธุรกรรมสูงสุดได้นับล้ำนค ำสั่งซื้อขำยภำยในเวลำหนึ่งวินำที 
ซึ่งอำจครอบคลุมหลักทรัพย์มำกกว่ำหนึ่งประเภท ทั้งหุ้น ออปชั่น ฟิวเจอร์ส  หรือ อำจท ำรำยกำรใน
ตลำดหลักทรัพย์หลำยแห่งพร้อมกัน HFT สำมำรถเปลี่ยนกลยุทธ์กำรซื้ขำยได้ภำยใน Milliseconds 
และสำมำรถยกเลิกค ำสั่งดังกล่ำวพร้อมกับเปลียนค ำสังใหม่ได้ทันที 
  -ก ำไรต่อหุ้น นักลงทุนท ำกำรซื้อขำยแบบ HFT จะอำศัยส่วนต่ำงของรำคำเพ่ือท ำ
ก ำไร อำจได้รับก ำไรต่อหุ้นหรือต่อสัญญำเพียงเล็กน้อย แต่จะท ำธุรกรรมบ่อยครั้งด้วยปริมำณที่สูง
มำก ท ำให้ได้ผลตอบแทนระดับสูง 
  นักลงทุนที่ท ำกำรซื้อขำยแบบ HFT ประกอบด้วย บรืษัทวำณิชธนกิจชั้นน ำและ
บริษัทหลักทรัพย์ต่ำงๆ ทีมีพอร์ทกำรลงทุนของตนเอง รวมถึงกลุ่มเฮดจ์ฟันด์ ซึ่งนักลงทุนกลุ่มนี้มีกล
ยุทธ์ในกำรท ำธุรกรรมหลำยประเภท เช่น 
  -Market Making เป็นกำรส่งค ำสั่งเสนอซื้อที่สูงกว่ำรำคำปัจจุบันของตลำด หรือ
เสนอขำยรำคำที่ต่ ำกว่ำรำคำตลำด และอำศัยส่วนต่ำงของรำคำเสนอซื้อหรือขำยในกำรท ำก ำไร 
ตัวอย่ำงเช่น เมื่อระบบคอมพิวเตอร์ของนักลงทุนค ำนวณว่ำ มีโอกำสที่จะซื้อขำยได้ทันที HFT จะท ำ
รำยกำรทั้งซื้อและขำยพร้อมกันในรำคำที่คำดว่ำจะซื้อหรือขำยได้อย่ำงแน่นอน ซึ่งนักลงทุนจะไดรับ
ก ำไรจำกกำรท ำธุรกรรมดังกล่ำวในทันที  กำรขำดทุนอำจเกิดขึ้นได้ในกรณีที่สำมำรถซื้อหรือขำยได้
เพียงรำยกำรเดียว หรือมีควำมล่ำช้ำในกำรท ำรำยกำร  
  -Statistical Arbitrage เป็นกลยุทธ์ที่ใช้กันทั่วไปเพ่ือท ำก ำไรโดยใช้กำรค ำนวณทำง
สถิติ เช่น ภำยใต้หลักกำรที่ว่ำหลักทรัพย์ที่อยู่ในอุตสำหกรรมเดียวกันจะต้องมีกำรเคลื่อนไหวที่
สัมพันธ์กันในอดีต ระบบคอมพิวเตอร์จะใช้ข้อมูลทำงสถิติในกำรวิเครำะห์เพ่ือเสนอซื้อหลักทรัพย์หนึ่ง
และเสนอขำยอีกหลักทรัพย์หนึ่งในอุตสำหกรรมเดียวกันพร้อมกันเพ่ือเฉลี่ยควำมเสี่ยงและเพ่ิมโอกำส
ในกำรท ำก ำไร เป็นต้น 
  -Event Arbitage เหตุกำรณ์บำงอย่ำงที่เกิดขึ้นซ้ ำฯกัน สำมำรถท ำนำยผลระยะสั้น
ที่อำจเกิดข้ึนด้วยระบบคอมพิวเตอร์ จำกนั้นจะใช้ประโยชน์จำกกำรคำดกำรณ์นั้นเพื่อท ำก ำไร 
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  เป้ำหมำยของนักลงทุนที่ซื้อขำยแบบ HFT คือ กำรหำโอกำสในกำรลงทุนและกำร
ท ำก ำไรจำกโอกำสนั้น กำรที่จะท ำก ำไรได้นั้น จะต้องมีระบบเทคโนโลยีที่รวดเร็วมำกและมี
ประสิทธิภำพสูง นอกจำกระบบที่มีประสิทธิภำพสูงแล้ว ยังมีบริกำรส ำคัญอ่ืนๆ ที่เอ้ือประโยชน์ต่อ
กำรบรรลุเป้ำหมำยของ HFT มีดังนี ้
  -Ultra-low Latency Direct Market Access (ULLDMA) กำรส่งค ำสั่งที่รวดเร็ว
ตรงไปยังตลำดหลักทรัพย์ โดยไม่ผ่ำนบริษัทหลักทรัพย์ โดยอำศ ยประสิทธิภำพของระบบคอมพิวเตอร์
ที่มีควำมเร็วสูง เพ่ือท ำธุรกรรมที่เร็วที่สุดใน Milliseconds หรือ Microseconds หรือเป็นลักษณะ 
Sponsored Access ที่เปิดให้ส่งค ำสั่งตรงเข้ำมำยังตลำดหลักทรัพย์ โดยผ่ำนบริษัทหลักทรัพย์ที่เป็น
สมำชิกของตลำดหลักทรัพย์ ที่ได้ท ำข้อตกลงไว้ 
  -Co-location กำรติดตั้งระบบคอมพิวเตอร์ของบริษัทหลักทรัพย์ในพ้ืนที่ทีตลำด
หลักทรัพย์อนุญำตให้ติดตั้งได้ เพ่ือลดระยะเวลำในกำรส่งข้อมูลและท ำรำยกำรให้น้อยที่สุด เพ่ือที่จะ
ได้อยู่อันดับต้นๆ ของคิวเพื่อท ำรำยกำร 
  -High Speed Analytics ควำมสำมำรถในกำรวิเครำะห์ข้อมูลอย่ำงรวดเร็ว เช่น 
Complex Event Processing (CEP) ซึ่งเป็นเทคโนโลยีในกำรกรองข้อมูลจำกเหตุกำรณ์จริงเพ่ือระบุ 
แนวโน้มกำรเปลี่ยนแปลงของรำคำท่ีน่ำจะเกิดขึ้น 
  -Market Data ระบบจัดกำรข้อมูลที่มีประสิทธิภำพแบบ Direct Feed ที่เชื่อม
ต่อไปยังข้อมูลแบบ Real Time ของตลำดหลักทรัพย์ต่ำงๆ ได้ในเวลำอันรวดเร็ว 
  พัฒนำกำรของ HFT 
   HFT เริ่มต้นในประเทศสหรัฐอเมริกำเมื่อปี พ.ศ. 2542 เป็นผลมำจำกกำร
ขยำยตัวและเติบโตของตลำดหลักทรัพย์ระบบอิเล็กทรอนิกส์ (Electronic Trading) และตลำด
หลักทรัพย์ทำงเลือก (Alternative Trading System : ATS) ที่ US SEC ได้เปิดให้มีกำรจัดตั้งเมื่อปี 
พ.ศ. 2541 และได้มีกำรออกกฎ RegNMS (Regulation National Market System) ในปี พ.ศ. 
2549 ซึ่งกฎนี้มีกำรสนับสนุนกำรแข่งขันอย่ำงเสรีในตลำดทุน อันเป็นปัจจัยส ำคัญที่ท ำให้ HFT 
แพร่หลำยยิ่งขึ้น จำกข้อมูลของ NYSE พบว่ำในปี พ.ศ.2553 HFT มีปริมำณกำรซื้อขำยสูงถึงร้อยละ 
56 ของปริมำณกำรซื้อขำยหลักทรัพย์ทั้งหมด 
   ส ำหรับในยุโรป หลักจำกได้ออกกฎ MiFID (Markets in Financial 
Instrument Directive) ในปีพ.ศ. 2550 ซึ่งเปิดให้นักลงทุนเลือกช่องทำงที่ดีที่สุดในกำรส่งค ำสั่งซื้อ
ขำยหลักทรัพย์ในรูปแบบเดิม หรือ ATS มีส่วนผลักดันให้สัดส่วนของ HFT เพ่ิมสูงขึ้นมำก เนื่องจำก
กำรเปลี่ยนแปลงกฎดังกล่ำวท ำให้นักลงทุนแบบ HFT ใช้ประโยชน์จำกควำมแตกต่ำงของระบบกำร
ซื้อขำย ควำมเร็ว และค่ำธรรมเนียม ในกำรท ำธุรกรรมจำกแพลทฟอร์มหนึ่งไปยังอีกแพลทฟอร์มหนึ่ง
ในกำรท ำก ำไร 
   HFT ได้เข้ำมำอยู่ในควำมสนใจของสำธำรณชนจำกกำรน ำเสนอข่ำวของ
หนังสือพิมพ์ New York Times เมื่อเดือนกรกฎำคม พ.ศ. 2552  เกี่ยวกับกำรขโมยซอฟท์แวร์
ส ำหรับ HFT Platform ที่เป็นควำมลับสุดยอดของ Goldman Sachs ในขณะนั้นมีผู้เรียกร้องให้
ทำงกำรให้ควำมส ำคัญต่อ HFT เพ่ือชี้แจงต่อสำธำรณชนถึงควำมส ำคัญของซอฟท์แวร์ HFT ได้รับ
ควำมสนใจมำกขึ้น จำกกำรถูกกล่ำวหำว่ำเป็นสำเหตุของเหตุกำรณ์ Flash Crash ในสหรัฐอเมริกำ 
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เมื่อวันที่ 6 พฤษภำคม พ.ศ. 2553 ซึ่งท ำให้ดัชนีดำวโจนส์ลดต่ ำลงประมำณ 1,000 ภำยในเวลำไม่ถึง
นำที   
   ในขณะที่สหรัฐอเมริกำยังถกเถียงในเรื่องของ HFT แต่ด้วยควำมสำมำรถใน
กำรเสริมสร้ำงสภำพคล่องและปริมำณกำรซื้อขำยให้กับตลำดหลักทรัพย์ ท ำให้ประเทศในภูมิภำค
เอเชียพร้อมที่จะเรียนรู้จำกควำมส ำเร็จและข้อผิดพลำดที่เกิดขึ้นในสหรัฐอเมริกำและยุโรป 
นักวิชำกำรท่ีเกี่ยวข้องส่วนใหญ่เชื่อว่ำ พัฒนำกำรของ HFT ในเอเชียจะเกิดขึ้นอย่ำงแน่นอน แต่จะไม่
เติบโตในเวลำที่รวดเร็วนัก อย่ำงน้อยต้องใช้เวลำอีกประมำณ 5 -7 ปี เนื่องจำกตลำดหลักทรัพย์ใน
เอเชียส่วนใหญ่ยังผูกขำดโดยตลำดหลักทรัพย์ของประเทศนั้นๆ และยังไม่มีตลำดหลักทรัพย์ทำงเลือก
เข้ำมำแข่งขันมำกนัก อีกทั้งสัดส่วนของนักลงทุนในภูมิภำคเอเชียส่วนใหญ่เป็นกลุ่มนักลงทุนรำยย่อย
มำกกว่ำนักลงทุนสถำบัน ซึ่งต่ำงจำกตลำดหลักทรัพย์ในสหรัฐอเมริกำและยุโรป นอกจำกนี้ ประเทศ
ในเอเชียยังให้ควำมสนใจตลำดหลักทรัพย์ในระดับประเทศของตนเองมำกกว่ำระดับภูมิภำค 
นอกจำกนี้ยังมีข้อจ ำกัดเรื่องกฎเกณฑ์ค่อนข้ำงมำก ซึ่งมีแนวปฏิบัติที่แตกต่ำงกันในแต่ละประเทศ 
และยังไม่มีกำรพัฒนำกรอบกฎเกณฑ์เพ่ือใช้ร่วมกันดังที่เกิดขึ้นในสหรัฐอเมริกำหรือยุโรป ซึ่งเหตุผล
ดังกล่ำวส่งผลให้กำรเติบโตของ HFT ในเอเชียจะอยู่ในอัตรำท่ีช้ำกว่ำ 
  

พัฒนำกำรด้ำนเทคโนโลยีที่เก่ียวข้องกับกำรรองรับ HFT ของตลำดหลักทรัพย์ใน
เอเชียแปซิฟิก 

    ญี่ปุ่น ตลำดหลักทรัพย์โตเกียวพัฒนำระบบเทคโนโลยีใหม่ Arrowhead โดยใช้เงิน
ประมำณ 140 ล้ำนดอลลำร์สหรัฐ ได้เปิดตัวเมื่อเดือนมกรำคม พ.ศ. 2553 ซึ่งเป็นแพลทฟอร์มที่
สำมำรถท ำกำรซื้อขำยได้ในเวลำเพียง 3-5 Milliseconds จำกเดิม 2-3 วินำที และได้ลดเวลำในกำร
เผยแพร่รำคำหลักทรัพย์และค ำสั่งเสนอซื้อขำยเหลือเพียง 3 Milliseconds หลังจำกกำรเปิดตัว
เทคโนโลยีใหม่นี้พบว่ำ กำรซื้อขำยด้วย HFT เพ่ิมสูงขึ้นจำกร้อยละ 10 เมื่อปี พ.ศ. 2552 มำเป็นร้อย
ละ 30 ในปี พ.ศ. 2553 ซึ่งรำยกำรส่วนใหญ่มำจำกกลุ่ม Foreign Quant Funds และพอร์ตกำร
ลงทุนของบริษัทหลักทรัพย์  
  สิงคโปร์   ตลาดหลกัทรัพย์สงิคโปร์ได้เปิดตวั SGX Reach ระบบใหม่ที่เร็วที่สุดในโลก

เมื่อปี พ.ศ. 2554 โดยสำมำรถท ำรำยกำรซื้อขำยได้ในเวลำเพียง 90 Microseconds จำกเดิมท่ีใช้
เวลำ 3-5 Milliseconds ตลำดหลักทรัพย์สิงคโปร์ใช้เงินลงทุนประมำณ 250 ล้ำนดอลล่ำร์สิงคโปร์ 
เพ่ือที่จะพัฒนำระบบใหม่ดังกล่ำว ในปี พ.ศ. 2554 HFT ในสิงคโปร์มีกำรซื้อขำยอนุพันธ์ประมำณ
ร้อยละ 30 จำกเดิมร้อยละ 10 ในช่วง 2 ปีก่อน  ส่วนหลักทรัพย์ในกำรซื้อขำยด้วย HFT มีเพียงร้อย
ละ 5 เท่ำนั้น 

  ฮ่องกง ตลำดหลักทรัพย์ฮ่องกงมีแผนที่จะพัฒนำระบบใหม่เพ่ือรองรับกำรขยำยตัว
ทำงธุรกิจและกำรพัฒนำตลำดในระยะยำว โดยได้พัฒนำระบบ HFT เสร็จสมบูรณ์เมื่อปี พ.ศ. 2556 
ซึ่งใช้วงเงินประมำณ 700 ล้ำนดอลล่ำร์ฮ่องกง ระบบใหม่สำมำรถท ำรำยกำรได้มำกข้ึนจำก 3,000 
รำยกำรต่อวินำที เพิ่มเป็น 100,000 รำยกำรต่อวินำที 
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  อินเดีย ตลำดหลักทรัพย์ในอินเดียเน้นกำรพัฒนำ Low Latency Capabailities 
โดยได้เปิดให้มี Co-location ทั้งท่ีตลำดหลักทรัพย์แห่งชำติอินเดีย (National Stock Exchange : 
NSE ) และตลำดหลักทรัพย์บอมเบย์ (Bombay Stock Exchange : BSE) โดย NSE ได้เปิดบริกำร 
Co-location ส ำหรับ 50 บริษัท เมื่อปี พ.ศ. 2553 ท ำให้ได้รับควำมสนใจจำกบริษัทหลักทรัพย์ทั้งใน
และต่ำงประเทศ เช่น Deutsche Bank , Citi, Morgan Stanley, Goldman Sachs MF Global 
ขณะที่ BSE ได้ร่วมมือกับ NYSE Technologies  เพ่ือปรับระบบโครงสร้ำงพ้ืนฐำนให้เหมำะสมต่อ
ควำมต้องกำรควำมเร็วในกำรซื้อขำย กำรลดเวลำเชื่อมต่อข้อมูล Co-location และบริกำรอื่นๆ  

  นอกเหนือจำกประเทศในภูมิภำคเอเชีย บรำซิลเป็นอีกประเทศหนึ่งในกลุ่มตลำด
ก ำลังพัฒนำที่ได้วำงโครงสร้ำงที่ดีที่สุดส ำหรับ HFT ในภูมิภำคละตินอเมริกำ โดยมีกำรปรับปรุง
ควำมเร็วในกำรท ำรำยกำร พร้อมเปิดให้บริกำร Direct Market Access (DMA), Sponsored 
Access และ Co-location เพ่ืออ ำนวยควำมสะดวกแก่ HFT และกำรผ่อนคลำยกฎเกณฑ์เพ่ือกระตุ้น
กำรซื้อขำยทำงอิเล็กทรอนิกส์และเพ่ิมขีดควำมสำมำรถในกำรแข่งขันในตลำดโลก 

  HFT ในประเทศไทย 

  ปัจจุบันยังไม่มีรูปแบบกำรซื้อขำยแบบ HFT ในประเทศไทย รูปแบบที่ใกล้เคียงที่สุด 
คือ Algolithmic Trading ที่ตลำดหลักทรัพย์แห่งประเทศไทยได้เริ่มอนุญำตให้บริษัทหลักทรัพย์ใช้มำ
ตั้งแต่ปี พ.ศ. 2549 ปัจจุบันจ ำนวนบริษัทหลักทรัพย์ที่ให้บริกำร Algorithmic Trading มี 9 บริษัท มี
สัดส่วนกำรซื้อขำยเฉลี่ยในไตรมำส 1 ปี พ.ศ. 2554 ร้อยละ  3.2 ของมูลค่ำกำรซื้อขำยรวม  ตลำด
หลักทรัพย์แห่งประเทศไทยอยู่ระหว่ำงกำรพัฒนำระบบเทคโนโลยีสำรสนเทศ เพ่ือยกระดับระบบ
เทคโนโลยีสู่มำตรฐำนสำกลและรองรับกำรแข่งขันจำกท่ัวโลกที่มำพร้อมกับควำมซับซ้อนของ
ผลิตภัณฑ์ทำงกำรเงินรูปแบบต่ำงๆ  

2.1.7 กำรวิเครำะห์หลักทรัพย์ 

  กำรวิเครำะห์หลักทรัพย์ที่นิยมใช้กันอย่ำงแพร่หลำยมี 2 วิธี คือ 
  2.1.7.1 กำรวิเครำะห์ปัจจัยพ้ืนฐำน (fundamental analysis) เป็นกำรวิเครำะห์ที่
มุ่งเน้นอัตรำผลตอบแทน ควำมเสี่ยงจำกกำรลงทุน และมูลค่ำของหลักทรัพย์ ปัจจัยที่เกี่ยวข้องได้แก่ 
สภำวะเศรษฐกิจของประเทศ สภำวะของอุตสำหกรรมที่เกี่ยวข้องกับหลักทรัพย์นั้น และผล
ประกอบกำรของบริษัทท่ีออกหลักทรัพย์ 
  2.1.7.2 กำรวิเครำะห์ปัจจัยทำงเทคนิค (technical analysis) เป็นกำรวิเครำะห์ที่
ศึกษำพฤติกรรมกำรเคลื่อนไหวของหลักทรัพย์ในอดีตเพ่ือน ำมำคำดกำรณ์อนำคตกำรเคลื่อนไหวของ
รำคำในอนำคต ช่วยให้นักลงทุนหำจังหวะเวลำกำรลงทุนที่เหมำะสม ทฤษฎีที่ใช้ในกำรวิเครำะห์ปัจจัย
ทำงเทคนิคมีอยู่มำกมำย จะขอกล่ำวถึงเฉพำะทฤษฎีที่ใช้ในงำนวิจัยนี้เท่ำนั้น 
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   2.1.7.2.1 สมมติฐำนในกำรวิเครำะห์ปัจจัยทำงเทคนิค มีดังนี้ 
   1. รำคำของหลักทรัพย์สะท้อนข้อมูลข่ำวสำรที่เกิดขึ้นทั้งหมดแล้ว 
   2. กำรเคลื่อนไหวของรำคำจะเคลื่อนไหวแบบเป็นแนวโน้ม และจะอยู่ใน
แนวโน้มนั้นช่วงระยะเวลำหนึ่ง จนกว่ำแนวโน้มใหม่จะเกิดข้ึน 
   3. พฤติกรรมกำรลงทุนของนักลงทุนจะมีลักษณะคล้ำยกับกำรลงทุนใน
อดีต 
   2.1.7.2.2 แนวโน้มและเส้นแนวโน้ม (trend line)  เส้นแนวโน้มแสดงให้
เห็นถึงกำรเคลื่อนไหวของรำคำหลักทรัพย์ในช่วงระยะเวลำสั้นๆช่วงหนึ่ง  รูปแบบกำรเคลื่อนไหวรำคำ
ของหลักทรัพย์อำจเคลื่อนไหวมีแนวโน้มเป็นเส้นตรงในระยะยำว หรือมีแนวโน้มที่แตกต่ำงออกไปดังนี้ 
   1. แนวโน้มขึ้น (uptrend) เป็นแนวโน้มที่มีลักษณะส ำคัญ คือ  รำคำ
หลักทรัพย์สูงสุดจะอยู่ในระดับที่สูงกว่ำรำคำสูงสุดในครั้งก่อน หรือรำคำหลักทรัพย์ต่ ำสุดอยู่สูงกว่ำ
รำคำต่ ำสุดในครั้งก่อน เส้นแนวโน้มขึ้นแสดงดังรูปที่ 5 
  
 
 
 
 
 
 
                                  

              รูปที่5 รูปแนวโน้มขึ้น 
 
   2. แนวโน้มลง (downtrend)  มีลักษณะส ำคัญรำคำหลักทรัพย์ต่ ำสุดจะอยู่
ในระดับที่ต่ ำกว่ำรำคำต่ ำสุดครั้งก่อน หรือรำคำหลักทรัพย์สูงสุดอยู่ต่ ำกว่ำรำคำสูงสุดครั้งก่อน 
เส้นแนวโน้มลงแสดงดังรูปที่ 6 
 
 
 
 
 
 
 
 

 
รูปที่6 รูปแนวโน้มลง 
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   3. แนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง (sideways)  มีลักษณะส ำคัญ คือ รำคำ
หลักทรัพย์ที่สูงขึ้นครั้งใหม่จะเท่ำกับที่เคยสูงขึ้นครั้งก่อน หรือรำคำต่ ำสุดครั้งใหม่เท่ำกับรำคำต่ ำสุด
ครั้งก่อน เส้นแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงแสดงดังรูปที่ 7 
 
 
 
 
 
 
 
 

รูปที่ 7 รูปแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง 
 

2.1.8 ค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ (Moving Average) 

 ค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ เป็นเครื่องมือในกำรวิเครำะห์ทำงเทคนิควิธีหนึ่งใช้ส ำหรับกำรดูแนวโน้ม
กำรเปลี่ยนแปลงของรำคำ  กำรค ำนวณค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ของำนวิจัยท ำโดยกำรน ำ รำคำนำทีปัจจุบัน
บวกด้วยรำคำในนำทีก่อนหน้ำนี้ทั้งหมดที่ต้องกำรแล้วหำรด้วยจ ำนวนนำที ส ำหรับค่ำเฉลี่ยในนำที
ถัดไปค ำนวณได้โดยกำรเพ่ิมรำคำในนำทีถัดไปเข้ำมำและน ำรำคำในนำทีแรกสุดออก  แล้วน ำมำหำร
ด้วยจ ำนวนนำที ตัวอย่ำง เช่น ถ้ำต้องกำรหำค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ 5 นำที ท ำได้โดยกำรหำผลรวมของ
รำคำ 5 นำทีสุดท้ำยแล้วน ำมำหำรด้วย 5 
 

2.1.9 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ (Relative Strength Index : RSI) 
 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์เป็นเครื่องวัดกำรแกว่งตัวของรำคำตรำสำรทำงกำรเงิน เพ่ือดูสภำวะซื้อ
มำกเกิน (over bought) หรือ ขำยมำกเกิน(oversold)  คือ ถ้ำค่ำ RSI  มำกกว่ำ 70% หมำยถึง 
สภำวะซื้อมำกเกิน และถ้ำค่ำ RSI น้อยกว่ำ 30% หมำยถึงสภำวะซื้อมำกเกิน 
 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์  ค ำนวณได้จำกสูตร ดังนี้ 
 

 
       (14) 
 
  

U = ค่ำเฉลี่ยของจ ำนวนที่เปลี่ยนแปลงเพ่ิมข้ึนของรำคำปิดใน 14 นำท ี
D =  ค่ำเฉลี่ยของจ ำนวนที่เปลี่ยนแปลงลดลงของรำคำปิดใน 14 นำท ี 
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2.2 งานวิจัยท่ีเกี่ยวข้อง 

 มีงำนวิจัยที่เกี่ยวข้องกับกำรน ำขั้นตอนวิธีของปัญญำประดิษฐ์หรือกำรเรียนรู้ของเครื่องมำ
ประยุกต์ใช้ในกำรซื้อขำยหรือพยำกรณ์รำคำตรำสำรทำงกำรเงินอยู่มำกมำย ขั้นตอนวิธีที่นิยมใช้มำก 
คือ ประสำทเทียม  ขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม ข่ำยงำน และซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 
 งำนวิจัยที่ใช้ข่ำยงำนประสำทเทียม เช่น Kablan  ท ำกำรศึกษำเรื่องกำรใช้ Adaptive 
Neuro Fuzzy Inference System ส ำหรับกำรพยำกรณ์และซื้อขำยอัตรำแลกเปลี่ยนเงินตรำ
ต่ำงประเทศ USD/EUR ทุกๆ 5 นำที มีกำรแบ่งข่ำยงำนประสำทเทียมออกเป็น 5 ขั้นและท ำกำรฝึก
ด้วยตัวอย่ำงฝึกจ ำนวน 500 ตัวอย่ำง และท ำกำรทดสอบดัวยตัวอย่ำงทดสอบจ ำนวน 500 ตัวอย่ำงคุ
คุณลักษณะที่ใช้ในกำรฝึกประกอบด้วย อัตรำแลกเปลี่ยนช่วงเวลำปัจจุบันและอัตรำแลกเปลี่ยนที่ผ่ำน
มำ 3 ช่วงเวลำ คือ 5 นำที 10 นำที และ 15 นำที ตำมล ำดับ ถ้ำผลกำรพยำกรณ์อัตรำแลกเปลี่ยนใน
ช่วงเวลำถัดไปเพ่ิมขึ้น จะท ำกำรซื้อในช่วงเวลำปัจจุบัน และ ถ้ำผลกำรพยำกรณ์อัตรำแลกเปลี่ยนใน
ช่วงเวลำถัดไปลดลง จะท ำกำรขำยในช่วงเวลำปัจจุบัน ผลกำรทดลองพบว่ำ ควำมแม่นย่ ำในกำร
พยำกรณ์ด้วยวิธีกำรที่น ำเสนอ มีค่ำร้อยละ 65.1 ในขณะที่วิธี Buy and Hold ที่น ำมำเปรียบเทียบมี
ค่ำร้อยละ 42 มีค่ำ Profit Factor เท่ำกับ 2.3 มำกกว่ำ วิธี Buy and Hold ทีมีค่ำ Profit Factor 
เท่ำกับ 1.1 มีอัตรำผลตอบแทนจำกกำรลงทุน( ROI ) เท่ำกับ 0.27 วิธี Buy and Hold มีให้อัตรำ
ผลตอบแทนเท่ำกับ 0.09 สัดส่วน Sharp Ratio และ Sortino Ratio เท่ำกับ 0.19 และ 0.201 
ตำมล ำดับ ในขณะที่ วิธี Buy and Hold มีสัดส่วน Sharp Ratio และ Sortino Ratio เท่ำกับ  -0.07 
และ -0.05 ตำมล ำดับ  และ Yen และคณะ [10] ท ำกำรวิจัยเรื่องกำรพยำกรณ์ส่วนต่ำงของรำคำ
ระหว่ำง Taiwan Stock Exchange Index Futures (TE) และ Taiwan Stock Exchange Finance 
Sector Index Futures (TF) ใช้ข้อมูลในกำรทดลองเป็นข้อมูลแบบรำยวันจ ำนวน 500 ตัวอย่ำง
แบ่งเป็นตัวอย่ำงฝึก 306 ตัวอย่ำง และตัวอย่ำงทดสอบ 194 ตัวอย่ำง น ำมำฝึกด้วยข่ำยงำนงำน
ประสำทเทียม และขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม ในกำรฝึกด้วยข่ำยงำนประสำทเทียมนั้นมีใช้ชั้น (layer)  
2 ชั้น ในชั้นแรกมีปม (node) 15 จุด และในชั้นที่ 2 มีปม 18 ปม ใช้ฟังก์ชันซิกมอยด์ในกำรฝึก อัตรำ
กำรเรียนรู้เท่ำกับ 0.7 ค่ำสัมประสิทธิ์แรงผลักดัน (momentum coinficient) เท่ำกับ 0.1 และ
จ ำนวนรอบกำรเรียนรู้ 1,000 รอบ ส ำหรับกำรฝึกด้วยขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม ใช้จ ำนวนประขำกร 
50 ใช้ค่ำคลำดเคลื่อนก ำลังสอง (MSE) เป็นฟังก์ชันควำมเหมำะ ท ำกำรฝึกสูงสุด 100 รุ่น ใช้อัตรำกำร
ไขว้ 0.2 และอัตรำกำรกลำยพันธุ์ เท่ำกับ 0.04 ผลกำรทดลองพบว่ำ กำรใช้ข่ำยงำนประสำทเทียมใน
กำรฝึก ให้อัตรำควำมแม่นย ำเฉลี่ย 59.28% มำกกว่ำกำรฝึกด้วยขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรมซึ่งมีอัตรำ
ควำมแม่นย ำเฉลี่ย 54.63%  และผลตอบแทนจำกข่ำยงำนประสำทเทียมมำกกว่ำขั้นตอนวิธีเชิง
พันธุกรรม 

งำนวิจัยที่ใช้ขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรม คือ งำนของ Badawy และคณะ [11]  ท ำกำรศึกษำ
กำรใช้ขั้นตอนวิธีเชิงพันธุกรรมในกำรพยำกรณ์ตลำดหลักทรัพย์อียิปต์ ด้วยกำรน ำขั้นตอนวิธีเชิง
พันธุกรรมมำใช้ในกำรคัดเลือกกฎกำรซื้อขำย (trading rule) ให้เหมำะสมในแต่ละช่วงเวลำ โดยกำร
ใช้โครโมโซมแบบเลขฐำนสอง (binary string)  แต่ละโครโมโซมมี 9 ยีน ใช้จ ำนวนประชำกรเท่ำกับ 
30 และใช้ฟังก์ชันควำมเหมำะสม คือ กำรจัดอันดับของ Baker (Baker’s ranking technique)ผล
กำรทดลองพบว่ำวิธีกำรที่น ำเสนอพบว่ำได้ผลลัพธ์ที่ดีกว่ำเมื่อน ำมำเปรียบเทียบกับเทคนิคอ่ืนๆ 



 20 

ส่วนงำนวิจัยที่ใช้ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน ได้แก่ งำนของ Bao และคณะ  ท ำวิจัยเรื่องกำร
พยำกรณ์ดัชนีตลำดหลักทรัพย์ในวันถัดไป ด้วย Fuzzy Support Vector Machines Regression  
ผลกำรทดลองพบว่ำ วิธีที่น ำเสนอให้ค่ำ Normalized Mean Square Error น้อยที่สุดเมื่อเทียบกับ
วิธีอ่ืน  และงำนของพิตติพล ท ำกำรผสำนกำรวิเครำะห์เชิงด้วยซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน ด้วยกำร
ท ำนำยทิศทำงกำรเปลี่ยนแปลงของรำคำในวันถัดไปของหลักทรัพย์ 20 หลักทรัพย์ โดยมีกำรใช้
ขั้นตอนวิธี RReliefF ในกำรคัดเลือกคุณลักษณะส ำหรับฝึกให้กับหลักทรัพย์แต่ละหลักทรัพย์ และ
ทดสอบผลกำรฝึกด้วยข้อมูลที่เตรียมไว้  ผลกำรฝึกเป็นทิศทำงกำรเปลี่ยนแปลงของรำคำแบ่งเป็น 3  
ลักษณะคือ ขึ้น ลง และคงที่  และน ำผลกำรท ำนำยไปท ำกำรซื้อขำยจ ำลองพบว่ำ กำรใช้ซัพพอร์ต
เวกเตอร์แมชชีน ให้ผลตอบแทนมำกกว่ำ กำรใช้กำรวิเครำะห์เชิงเทคนิควิธีอ่ืนๆ 

งำนวิจัยนี้มีลักษะคล้ำยกับงำนของ Kablan คือ ท ำกำรวิเครำะห์และกำรจ ำลองกำรซื้อขำย
ขณะที่ตลำดเปิดท ำกำร ใช้ช่วงเวลำในกำรวิเครำะห์ คือทุก 5 นำที แต่ในงำนวิจัยนี้วิเครำะห์ใน
ช่วงเวลำที่สั้นกว่ำ คือ 1 นำที และใช้คุณลักษณะส ำหรับท ำกำรฝึกมำกกว่ำ มีลักษณะคล้ำยกับงำน
ของพิตติพล คือ ใช้ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนแบบถดถอยและขั้นตอนวิธี RReliefF เช่นเดียวกัน แต่
ผลลัพธ์ในกำรท ำนำยต่ำงกัน คือ งำนของพิตติพล ท ำนำยทิศทำงกำรเปลี่ยนแปลงรำคำ แต่งำนวิจัยนี้
ท ำนำยเป็นค่ำจ ำนวนจริง ข้อมูลที่ใข้ในกำรทดลองของพิตติพลใช้หลักทรัพย์ 20 ชนิด ในขณะที่
งำนวิจัยนี้ใช้หลักทรัพย์เพียงชนิดเดียวในกำรทดลอง และงำนของพิตติพลท ำกำรวิเครำะห์รำคำ
หลังจำกตลำดปิดท ำกำรแล้ว ในขณะที่งำนวิจัยนี้ท ำกำรวิเครำะห์ในขณะที่ตลำดเปิดท ำกำรอยู่ และ
ช่วงเวลำในกำรวิเครำะห์สั้นกว่ำ 
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บทที่ 3 
วิธีการด าเนินงาน 

 
เนื้อหำในบทนี้จะกล่ำวถึงรำยละเอียดชองขั้นตอนกำรด ำเนินงำนต่ำงๆ ประกอบด้วย ข้อมูลที่

ใช้ในกำรทดลอง  ขั้นตอนกำรด ำเนินงำน และคุณลักษณะที่ใช้ในกำรฝึก  
 
3.1 ข้อมูลที่ใช้ในการทดลอง 

 งำนวิจัยนี้ใช้ชุดข้อมูลของรำคำสัญญำซื้อขำยล่วงหน้ำ SET 50 FUTURES BCM ทุกๆ 1 
นำที ระหว่ำงเดือนกุมภำพันธ์ ถึง เดือนพฤษภำคม 2555  
 

3.2 ขั้นตอนการด าเนินงาน 

 งำนวิจัยนี้ใช้ขั้นตอนวิธี RReliefF ในกำรคัดเลือกคุณลักษณะก่อนน ำไปท ำกำรฝึกด้วยซัพ
พอร์ตเวกเตอร์แมชชีนเพื่อให้ได้คุณลักษณะที่ส ำคัญและมีคุณภำพ เนื่องจำกอำจมีคุณลักษณะบำง
คุณลักษณะสร้ำงสัญญำณรบกวนส่งผลให้กำรฝึกไม่มีประสิทธิภำพ  ขั้นตอนกำรด ำเนินงำนแสดงดัง
รูปที่ 8 
 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
                                                
 

รูปที่ 8 ขั้นตอนกำรฝึกด้วยซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 
 
 

คุณลักษณะขำเข้ำ 

ฝึกด้วย SVM 

SVMที่ฝึกแล้ว 

 

ทดสอบผลกำร
พยำกรณ ์

 

1.ใช้ขั้นตอนวิธี RReliefF 

เลือกคุณลักษณะขำเข้ำ 

2. น ำคุณลักษณะที่เลือก
แล้วไปท ำกำรฝึก 

3. น ำข้อมูลที่ฝึกได้มำใช้
พยำกรณ์กับชุดข้อมูล
ทดสอบที่เตรียมไว้ 

4. ทดสอบผลกำรพยำกรณ์
ด้วยกำรซ้ือขำยจ ำลอง 
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3.3 คุณลักษณะท่ีใช้ในการฝึก  

 คุณลักษณะที่น ำมำคัดเลือกด้วยขั้นตอนวิธี RReliefF มีดังนี้ 
  1. รำคำนำทีปัจจุบัน 
  2. ค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ของรำคำ 5,10,15,20,25 และ 30 นำทีก่อนหน้ำ 
  3. ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ย้อนหลัง 5,10,15 และ 20 นำทีก่อนหน้ำ 
  4. รำคำ 5,10,15 และ 20 นำทีก่อนหน้ำ 
  5. รำคำเปิดในนำทีปัจจุบัน 
  6. รำคำต่ ำสุดในนำทีปัจจุบัน 
  7. รำคำสูงสุดในนำทีปัจจุบัน 

คุณลักษณะส ำหรับกำรคัดเลือกทั้งหมดแสดงในตำรำงที่ 2 
                                       ตารางท่ี 2 คุณลักษณะที่ใช้ในกำรฝึก 

 คุณลักษณะขาเข้า 
X1 รำคำนำทีปัจจุบัน 
X2 ค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ของรำคำ 5 นำท ี
X3 ค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ของรำคำ 10 นำท ี
X4 ค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ของรำคำ 15 นำท ี
X5 ค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ของรำคำ 20 นำท ี
X6 ค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ของรำคำ 25 นำท ี
X7 ค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ของรำคำ 30 นำท ี
X8 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ย้อนหลัง 5 นำท ี
X9 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ย้อนหลัง 10 นำที 
X10 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ย้อนหลัง 15 นำที 
X11 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ย้อนหลัง 20 นำที 
X12 รำคำ5 นำทีก่อนหน้ำ 
X13 รำคำ 10 นำทีก่อนหน้ำ 
X14 รำคำ 15 นำทีก่อนหน้ำ 
X15 รำคำ 20 นำทีก่อนหน้ำ 
X16 รำคำเปิดนำทีปัจจุบัน 
X17 รำคำต่ ำสุดในนำทีปัจจุบัน 
X18 รำคำสูงสุดในนำทีปัจจุบัน 
 ข้อมูลขาออก 
Y รำคำในนำทีถัดไป 
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3.4 เส้นแนวโน้มชุดข้อมูลฝึกและทดสอบ 

  ชุดข้อมูลฝึกอยู่ในระหว่ำงช่วงเดือนกุมภำพันธ์ ถึง เดือนมีนำคม 2555 จ ำนวน 3,000 
ตัวอย่ำง แสดงด้วยกรำฟเส้นแนวโน้มดังรูปที่ 9 

 

 

 

 

 

  

 

รูปที่ 9 กรำฟเส้นแนวโน้มของชุดข้อมูลฝึก 

 ชุดข้อมูลทดสอบแบ่งออกเป็น 3 กลุ่มตำมลักษณะของเส้นแนวโน้ม คือ 1. แนวโน้มขึ้น 2. 
แนวโน้มลง 3. แนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง และแต่ละกลุ่มมีข้อมูลใช้ส ำหรับทดสอบ 2 ชุด ดังนี้  

  1.แนวโน้มขึ้น มีข้อมูล 2 ชุดคือ   

   ชุดที่ 1 คือ รำคำซื้อขำยในช่วงเดือนเมษำยน 2555 จ ำนวน 411 ตัวอย่ำง 
แสดงด้วยกรำฟเส้นแนวโน้มดังรูปที่ 10 
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รูปที่ 10 กรำฟเส้นแนวโน้มของชุดข้อมูลทดสอบแบบแนวโน้มขึ้นชุดที่ 1  

 ชุดที่ 2 คือ รำคำซื้อขำยในช่วงเดือนพฤษภำคม 2555 จ ำนวน 338 ตัวอย่ำง แสดงด้วยกรำฟ
เส้นแนวโน้มดังรูปที่ 11 

 

 

 

 

 

 

 

ร ู

รปูท่ี 11 กรำฟเส้นแนวโน้มของชุดข้อมูลทดสอบแบบแนวโน้มขึ้นชุดที่ 2 

  2.แนวโน้มลง มีข้อมูล 2 ชุดคือ   
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   ชุดที่ 1 คือ รำคำซื้อขำยในช่วงเดือนเมษำยน 2555 จ ำนวน 323 ตัวอย่ำง 
แสดงด้วยกรำฟเส้นแนวโน้มดังรูปที่ 12 

 

 

 

 

 

 

รูปที่ 12 กรำฟเส้นแนวโน้มของชุดข้อมูลทดสอบแบบแนวโน้มลงชุดที่ 1 

   ชุดที่ 2 คือ รำคำซื้อขำยในช่วงเดือนพฤษภำคม 2555 จ ำนวน 324 
ตัวอย่ำง แสดงด้วยกรำฟเส้นแนวโน้มดังรูปที่ 13 

 

 

 

 

 

 

 

รูปที่ 13 กรำฟเส้นแนวโน้มของชุดข้อมูลทดสอบแบบแนวโน้มลงชุดที่ 2 

 3.แนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง มีข้อมูล 2 ชุดคือ   

  ชุดที่ 1 คือ รำคำซื้อขำยในช่วงเดือนมีนำคม 2555 จ ำนวน 244 ตัวอย่ำง แสดงด้วย
กรำฟเส้นแนวโน้มดังรูปที่ 14 
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          รูปที่ 14 กรำฟเส้นแนวโน้มของชุดข้อมูลทดสอบแบบแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงชุดที่ 1 

  ชุดที่ 2 คือ รำคำซื้อขำยในช่วงเดือนมีนำคม 2555 จ ำนวน 189 ตัวอย่ำง แสดงด้วย
กรำฟเส้นแนวโน้มดังรูปที่ 15 

 

 

 

 

 

 

รูปที่ 15 กรำฟเส้นแนวโน้มของชุดข้อมูลทดสอบแบบแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงชุดที่ 2 
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บทที่ 4 
ผลการทดลอง 

 ในบทนี้กล่ำวถึง ผลกำรทดลอง ประกอบด้วย กำรเตรียมชุดข้อมูลเพ่ือน ำไปฝึกด้วยซัพพอร์ต
เวกเตอร์แมชชีน กำรคัดเลือกคุณสมบัติด้วยขั้นตอนวิธี RReliefF  กำรน ำคุณลักษณะที่ผ่ำนกำร
คัดเลือกแล้วไปท ำกำรฝึก กำรพยำกรณ์ด้วยข้อมูลที่ฝึกแล้ว กำรประเมินผลกำรพยำกรณ์ และกำร
วัดผลกำรพยำกรณ์ด้วยกำรจ ำลองกำรซื้อขำย 

4.1 การเตรียมชุดข้อมูลส าหรับฝึก 

 งำนวิจัยนี้ใช้ข้อมูลกำรซื้อขำยตรำสำรอนุพันธ์ SET 50 Futures ตั้งแต่เดือนกุมภำพันธ์ ถึง
เดือนมีนำคม 2555 จ ำนวน 3000 ตัวอย่ำง  จำกนั้นท ำกำรค ำนวณค่ำเฉลี่ยเคลื่อนที่ และดัชนีก ำลัง
สัมพัทธ์ เพ่ือใช้เป็นคุณลักษณะในกำรฝึก 

4.2 การคัดเลือกคุณลักษณะด้วยขั้นตอนวิธี RReliefF 

 คุณลักษณะที่ผ่ำนกำรคัดเลือกด้วยขั้นตอนวิธี RReliefF แล้วแสดงดังตำรำงที่ 3 

      ตารางท่ี 3 ตำรำง
แสดงคุณลักษณะที่ ผ่ำนกำรคัดเลือก
แล้ว 

 

  

 

 

 

 

 

 

 คุณลักษณะขาเข้า 
X1 รำคำนำทีปัจจุบัน 
X2 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ย้อนหลัง 5นำท ี
X3 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ย้อนหลัง 10นำที 
X4 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ย้อนหลัง 15นำที 
X5 ดัชนีก ำลังสัมพัทธ์ย้อนหลัง 20นำที 
X6 รำคำเปิดนำทีปัจจุบัน 
X7 รำคำต่ ำสุดในนำทีปัจจุบัน 
X8 รำคำสูงสุดในนำทีปัจจุบัน 
 ข้อมูลขาออก 
Y รำคำในนำทีถัดไป 
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4.3 การฝึกข้อมูลตัวอย่างฝึกด้วยซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 

 ข้อมูลตัวอย่ำงน ำมำท ำกำรฝึกด้วยซอฟท์แวร์ mySVM [12] ด้วย ฟังก์ชันเคอร์แนล คือ 
ฟังก์ชันเชิงเส้น ฟังก์ชัน Polynomial ใช้ค่ำพำรำมิเตอร์ degree = 2 , C = 1,000 และ  = 0.01 
และ Guassian RBF ใช้ค่ำพำรำมิเตอร์ ค่ำแกมม่ำ = 0.001 , C = 1,000 และ  = 0.01  
 
 
4.4 การพยากรณ์ข้อมูลทดสอบด้วยซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีน 

 ข้อมูลส ำหรับทดสอบ  คือ ข้อมูลกำรซื้อขำยตั้งแต่เดือนมีนำคม 2555 ถึงเดือนพฤษภำคม 
2555 ซึ่งแบ่งเป็น 3 กลุ่ม และแต่ละกลุ่มแบ่งออกเป็น 2 ชุด และแต่ละชุดฝึกด้วยฟังก์ชันเคอร์แนล 3 
แบบ  คือ  
  1. ข้อมูลแนวโน้มขึ้น จ ำนวน 411  ตัวอย่ำง และ 338 ตัวอย่ำง   

2. ข้อมูลแนวโน้มลง  จ ำนวน 323  ตัวอย่ำง และ  324 ตัวอย่ำง 
3. ข้อมูลแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง จ ำนวน  244  ตัวอย่ำง และ 189 ตัวอย่ำง   
 
ผลกำรพยำกรณ์ด้วยข้อมูลทดสอบได้ผลกำรทดลองดังนี้ 
 1.ผลกำรพยำกรณ์ข้อมูลทดสอบแนวโน้มขึ้นชุดที่ 1 แสดงดังรูปที่ 16, 17 และ 18 

ตำมล ำดับ 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

         รูปที่ 16 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มขึ้นชุดที่ 1 ฝึกด้วยฟังก์ชันเชิงเส้น 
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     รูปที่ 17 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มขึ้นชุดที่ 1 ฝึกด้วยฟังก์ชัน Polynomial 

 

 

 

 

 

       

 

 

       

      รูปที่ 18 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มขึ้นชุดที่ 1 ฝึกด้วย Guassian RBF 
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2.ผลกำรพยำกรณ์ข้อมูลทดสอบแนวโน้มขึ้นชุดที่ 2 แสดงดังรูปที่ 19, 20 และ 21 
ตำมล ำดับ 

 

 

 

 

 

 

 

          รูปที่ 19 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มขึ้นชุดที่ 2 ฝึกด้วยฟังก์ชันเชิงเส้น 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

      รูปที่ 20 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มขึ้นชุดที่ 2 ฝึกด้วยฟังก์ชัน Polynomial 

 

 



 31 

 

 

 

 

 

 

 

 

         รูปที่ 21 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มขึ้นชุดที 2 ฝึกด้วย Guassian RBF 

 3.ผลกำรพยำกรณ์ข้อมูลทดสอบแนวโน้มลง ชุดที่ 1 แสดงดังรูปที่ 22, 23 และ 24  
ตำมล ำดับ 

 
 

 
 

                       

                          

 

 

 

           รูปที่ 22 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มลงชุดที่ 1 ฝึกด้วยฟังก์ชันเชิงเส้น 
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  รูปที่ 23 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มลงชุดที่ 1 ฝึกด้วยฟังก์ชันเชิงเส้น Polynomial 

 

 

 

 

 

 

  

 

 

      รูปที่ 24 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มลงชุดที่ 1 ฝึกด้วย Guassian RBF 
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4.ผลกำรพยำกรณ์ข้อมูลทดสอบแนวโน้มลง ชุดที่ 2 แสดงดังรูปที่ 25, 26 และ 27
ตำมล ำดับ 
 

 

 

 

 

 

 

           

รูปที่ 25 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มลงชุดที่ 2 ฝึกด้วยฟังก์ชันเชิงเส้น 

 

 

 

 

 

 

 

 

   รูปที่ 26 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มลงชุดที่ 2 ฝึกด้วยฟังก์ชัน Polynomial 
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          รูปที่ 27 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มลงชุดที่ 2 ฝึกด้วย Guassian RBF 

 5.ผลกำรพยำกรณ์ข้อมูลทดสอบแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง ชุดที่ 1 แสดงดังรูปที่ 28, 
29 และ 30  ตำมล ำดับ 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

     
  รูปที่ 28 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงชุดที่ 1 ฝึกด้วยฟังก์ชันเชิงเส้น 
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รูปที่ 29 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงชุดที่ 1 ฝึกด้วยฟังก์ชัน 
Polynomial  

 
 
 
 
 
 
 
 

 

 

 

               

 รูปที่ 30 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงชุดที่ 1 ฝึกด้วย Guassian RBF  
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6.ผลกำรพยำกรณ์ข้อมูลทดสอบแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง ชุดที่ 2 แสดงดังรูปที่ 31, 32 และ 
33  ตำมล ำดับ 

 

 

 

 

 

 

 

 

รูปที่ 31 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงชุดที่ 2 ฝึกด้วยฟังก์ชันเชิงเส้น 
 
 
 

 

 

 

 

 

 
     รูปที่ 32 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงชุดที่ 2 ฝึกด้วยฟังก์ชัน 
Polynomial 
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   รูปที่ 33 ผลกำรพยำกรณ์รำคำของข้อมูลแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงชุดที่ 2 ฝึกด้วยฟังก์ชัน                 
Guassian RBF 

 

4.5 การประเมินผลการพยากรณ์ 

กำรประเมินผลกำรทดลองของงำนวิจัยนี้ท ำโดยกำรวัดค่ำควำมคลำดเคลื่อนระหว่ำงรำคำจริงกับ
รำคำที่พยำกรณ์ได้ ด้วยค่ำคลำดเคลื่อนเฉลี่ยสัมบูรณ์ (Mean Absolute Error: MAE)  และค่ำ
คลำดเคลื่อนก ำลังสอง (Mean Square Error: MSE) จ ำลอง ค่ำ  MAE และ MSE แสดงดังสมกำร 
(15) และ (16) ต่อไปนี้ 

                              
(15) 

 
  

                                                       
                    

(16) 
 
 
โดยที่ PV และ AV เป็นรำคำที่ท ำนำยและรำคำจริงตำมล ำดับ และ n เป็นจ ำนวนข้อมูล ค่ำ

คลำดเคลื่อนจำกกำรพยำกรณ์ท่ีใช้คุณลักษณะที่ผ่ำนกำรคัดเลือกด้วยขั้นตอนวิธี RReliefF  แสดงดัง
ตำรำงที่ 4  
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ตารางท่ี 4 ตำรำงแสดงค่ำคลำดเคลื่อนจำกกำรพยำกรณ์ที่ใช้คุณลักษณะที่ผ่ำนกำรคัดเลือก

ด้วยขั้นตอนวิธี RReliefF   
 

 
จำกตำรำงที่ 4 เมื่อน ำค่ำคลำดเคลื่อน MAE  แยกตำมฟังก์ชันเคอร์แนลมำค ำนวณหำ

ค่ำเฉลี่ยทั้ง 6 ชุด ได้ค่ำเฉลี่ยดังนี้ ฟังก์ชันเชิงเส้นเท่ำกับ 0.840 ฟังก์ชัน Polynomial เท่ำกับ 24.896 
และ Guassian RBF เท่ำกับ 0.746  

ดังนั้น ตัวอย่ำงฝึกที่ฝึกโดยฟังก์ชันเคอร์แนลแบบ Guassian RBF ให้ค่ำ MAE ต่ ำสุด จึงน ำ
ข้อมูลทดสอบที่ผ่ำนกำรฝึกด้วยฟังก์ชันเคอร์แนลแบบ Guassian RBF ท ำกำรทดสอบผลกำร
พยำกรณ์ต่อไป  
              

 

ชุดข้อมูลทดสอบ ค่ำคำดเคลื่อน 
MAE MSE 

 
 

แนวโน้มขึ้น 

 
ชุดที่1 

ฟังก์ชันเชิงเส้น 0.593 0.479 
ฟังก์ชัน Polynomial 17.966 330.083 

Guassian RBF 0.331 0.179 
 

ชุดที่2 
ฟังก์ชันเชิงเส้น 1.145 1.769 

ฟังก์ชัน Polynomial 31.97 1056.66 
Guassian RBF 2.233 6.532 

 
 

แนวโน้มลง 

 
ชุดที่1 

ฟังก์ชันเชิงเส้น 0.667 0.550 
ฟังก์ชัน Polynomial 21.107 454.748 

Guassian RBF 0.311 0.184 
 

ชุดที่2 
ฟังก์ชันเชิงเส้น 1.281 1.868 

ฟังก์ชัน Polynomial 32.21 1040.85 
Guassian RBF 1.036 1.497 

 
 

แนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง 

 
ชุดที่1 

ฟังก์ชันเชิงเส้น 0.661 0.583 
ฟังก์ชัน Polynomial 20.065 403.081 

Guassian RBF 0.334 0.196 
 

ชุดที่2 
ฟังก์ชันเชิงเส้น 0.694 0.481 

ฟังก์ชัน Polynomial 26.055 679.282 
Guassian RBF 0.235 0.120 
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 ตารางท่ี 5 ตำรำงแสดงค่ำคลำดเคลื่อนจำกกำรพยำกรณ์ที่ไม่ใช้ขั้นตอนวิธี RReliefF ที่ฝึก
ด้วยฟังก์ชันเคอร์แนลแบบ Guassian RBF  

 

 

 

  

 

 

เมื่อเปรียบตำรำงที่ 4 และตำรำงที่ 5 แสดงให้เห็นว่ำกำรใช้คุณลักษณะที่ผ่ำนกำรคัดเลือก
ด้วยขั้นตอนวิธี RReliefF ท ำให้ค่ำคลำดเคลื่อน MAE และ MSE ลดลงทุกชุดข้อมูลทดสอบที่ฝึกด้วย
ฟังก์ชันเคอร์แนลแบบ Guassian RBF 

4.6 การวัดผลตอบแทนจากการพยากรณ์ 

 กำรวัดผลตอบแทนจำกกำรน ำรำคำที่พยำกรณ์ได้ไปท ำกำรซื้อขำยจ ำลอง วิธีกำรจ ำลองกำร
ซื้อขำยคือ เริ่มจำกนำทีแรกที่ตลำดเปิดท ำกำร จึงเริ่มท ำกำรพยำกรณ์รำคำในนำทีถัดไปทุกๆ นำที ถ้ำ
พบว่ำมีรำคำที่พยำกรณ์ไดในนำทถีัดไปหนึ่งสูงกว่ำรำคำท่ีพยำกรณ์ได้ในนำทีปัจจุบัน จึงท ำกำรซื้อ
อนุพันธ์ ณ รำคำนำทีปัจจุบันด้วยจ ำนวนเงินทั้งหมดที่มี และท ำกำรขำยอนุพันธ์ทั้งหมดที่ซื้อมำเมื่อ
รำคำพยำกรณ์ในนำทีถัดไปต่ ำกว่ำรำคำนำทีปัจจุบัน  และน ำผลตอบแทนจำกวิธีกำรที่กล่ำวมำท ำกำร
เปรียบเทียบกับกำรซื้อขำยด้วยวิธี Buy-and-Hold คือ กำรซื้อตรำสำรอนุพันธ์ตั้งแต่นำทีแรกและขำย
ในนำทีสุดท้ำย  ผลตอบแทนจำกกำรซื้อขำยจ ำลองท้ังสองวิธีแสดงในตำรำงที่ 6 

                       

 

 

 

 

ชุดข้อมูลทดสอบ ค่ำคำดเคลื่อน 
MAE MSE 

แนวโน้มขึ้น ชุดที่1 0.771 0.749 
ชุดที่2 6.233 46.823 

แนวโน้มลง ชุดที่1 0.990 1.206 
ชุดที่2 11.239 139.406 

แนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง ชุดที่1 0.357 0.219 
ชุดที่2 2.519 6.603 
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ตารางท่ี 6 ตำรำงเปรียบเทียบผลตอบแทนจำกกำรซื้อขำยจ ำลอง 

 

                                                   

 

 

 

 

จำกตำรำงที่ 6 พบว่ำในชุดข้อมูลทดสอบแนวโน้มขึ้น ชุดที่ 1 และชุดที่ 2 วิธีที่น ำเสนอให้
ผลตอบแทนที่ได้ก ำไรมำกกว่ำ วิธี Buy-and-Hold ข้อมูลทดสอบแนวโน้มลง ชุดที่ 1 วิธีที่น ำเสนอให้
ผลตอบแทนขำดทุนมำกกว่ำวิธี Buy-and-Hold ส่วนข้อมูลชุดที่ 2 วิธีที่น ำเสนอให้ผลตอบแทน
ขำดทุนน้อยกว่ำ วิธี Buy-and-Hold  และข้อมูลทดสอบแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง ชุดที่ 1 วิธีที่
น ำเสนอให้ผลตอบแทนขำดทุนน้อยกว่ำ ส่วนชุดที่ 2 ให้ผลตอบแทนที่ได้ก ำไรมำกกว่ำ  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ข้อมูลทดสอบ ผลตอบแทน (จุด) 
Buy-and-

Hold 
วิธีที่น ำเสนอ 

แนวโน้มขึ้น ชุดที่ 1 10.1 10.9 

ชุดที่ 2 24.4 24.9 

แนวโน้มลง ชุดที่ 1 -13.8 -14 
ชุดที่ 2 -22.2 -21.1 

แนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลง ชุดที่ 1 -1.9 -1.6 
ชุดที่ 2 -1.4 0.3 
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บทที่ 5 
สรุปผลการทดลองและข้อเสนอแนะ 

 

5.1 สรุปผลการทดลอง 

 งำนวิจัยนี้ใช้ซัพพอร์ตเวกเตอร์แมชชีนในกำรพยำกรณ์รำคำตรำสำรอนุพันธ์ประเภทสัญญำ
ซื้อขำยล่วงหน้ำ SET 50  Futures เพ่ือน ำไปท ำกำรซื้อขำยแบบควำมถี่สูง คือ เป็นกำรซื้อขำย
ระหว่ำงวันในช่วงเวลำสั้นๆ โดยมีกำรใช้ขั้นตอนวิธี RReliefF ในกำรคัดเลือกคุณสมบัติก่อนท ำกำรฝึก  
เพ่ือให้ได้คุณลักษณะที่มีคุณภำพและลดสัญญำณรบกวนเพื่อเพ่ิมประสิทธิภำพในกำรฝึก เมื่อได้ชุด
ของคุณลักษณะที่ผ่ำนกำรคัดเลือกแล้ว จึงน ำไปฝึกและทดสอบกับชุดข้อมูลที่เตรียมไว้  จำกนั้นวัดผล
กำรทดสอบด้วยค่ำคลำดเคลื่อน 2  ชนิด คือ 1. ค่ำคลำดเคลื่อนเฉลี่ยสัมบูรณ์ และ 2. ค่ำคลำดเคลื่อน
ก ำลังสอง พบว่ำค่ำคลำดเคลื่อนที่เกิดจำกกำรน ำชุดข้อมูลที่ฝึกด้วยคุณลักษณะที่คัดเลือกแล้วมีค่ำ
น้อยกว่ำ กำรฝึกด้วยคุณลักษณะทั้งหมด และวัดผลตอบแทนจำกกำรข้อมูลที่พยำกรณ์ได้มำท ำกำรซื้อ
ขำยจ ำลองโดยมีกำรเปรียบเทียบกับวิธี Buy-and-Hold  พบว่ำ ในชุดข้อมูลแบบแนวโน้มขึ้นวิธีที่
น ำเสนอให้ผลตอบแทนมำกกว่ำวิธี Buy-and-Hold ในชุดข้อมูลทดสอบทั้ง 2 ชุด ข้อมูลแนวโน้มลงวิธี
ที่น ำเสนอให้ผลตอบแทนขำดทุนมำกกว่ำวิธี Buy-and-Hold ในข้อมูลชุดที่ 1 และในข้อมูลชุดที่ 2 ให้
ผลตอบแทนขำดทุนน้อยกว่ำวิธี Buy-and-Hold และข้อมูลแบบแนวโน้มไม่เปลี่ยนแปลงในข้อมูลชุด
ที่ 1 วิธีที่น ำเสนอให้ผลตอบแทนขำดทุนน้อยกว่ำวิธี Buy-and-Hold ส่วนข้อมูลชุดที่ 2 วิธีที่น ำเสนอ
ให้ผลตอบแทนมำกกว่ำ วิธี Buy-and-Hold 

5.2 ข้อเสนอแนะ 

 1. น ำกลยุทธ์กำรลงทุนที่เหมำะสมในแต่ละแนวโน้มของกำรเปลี่ยนแปลงรำคำมำปรับใช้เพื่อ
เพ่ิมผลตอบแทน 

 2. ปรับเปลี่ยนขนำดและช่วงเวลำของชุดข้อมูลฝึกตำมสถำนกำรณ์ตลอดเวลำ 

 3. น ำข้อมูลปัจจัยพ้ืนฐำนมำช่วยท ำกำรวิเครำะห์ด้วยจะช่วยลดควำมเสี่ยงจำกกำรขำดทุนได้ 
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