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This "Hashtagor" project is a mobile application which can synthesize hashtags 

from a tweet for users on Twitter. We have found that it was sometimes difficult for a 

user to create an appropriate hashtag for the target tweet since words in the hashtag 

might not be related to the tweet. Moreover, the hashtag may not be a currently 

popular hashtag on Twitter in Thailand. As a result, we have developed a mobile 

application running on the iOS operating system to solve the problem. 

There are two main functions in the application; the first function is to generate 

hashtags from a user's tweet. The other function is to recommend trending hashtags, 

which are mostly related to the user’s tweet. 

We have evaluated our application in two folds. For the generating hashtags 

function, we have asked 100 students from the Faculty of Science, Chulalongkorn 

University, for the satisfaction of the results. The results show that 70% of the testers 

are satisfied with the generated hashtags results. The other evaluation is for the 

trending hashtags model; the results show that we achieve validation recall rate at 

76.51%. 
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CHAPTER I 
INTRODUCTION 

1.1 Background and rationale 

For humans, social interaction is an indispensable issue. Because human is a 

social animal that needs to communicate with each other. Communication tools have 

evolved from a dove, a letter, fax, to the era of social networking that plays a vital role 

in communication nowadays. Especially in Thailand, the country that has the highest 

average number of daily hours spent on the internet among countries in the world [1]. 

The most current applications are Facebook, Twitter, and Instagram which are also used 

by a variety of age groups. At present, communication among people becomes more 

complicated. Apart from the information from a conventional media source, an ordinary 

user can also provide his or her information to the public. These overwhelming data 

make it challenging to find a suitable piece of information for the target social groups. 

Therefore, a hashtag or # symbol is created to help people with a common interest in 

information on the same topic. Another application of a hashtag is helping people to 

find the trending topic at that time. For example, hashtags are heavily used in a message 

(or Tweet) from Twitter. A tweet, “ลองไหวช้ั,นสวยๆสกัทีสิ ชั,นอาจจะใหอี้กสกั 2 3 ลา้น #แรงเงา” has a 

hashtag “แรงเงา” which users can click on the hashtag to see other tweets with the same 

hashtag from other people. 

Sometimes, finding an appropriate hashtag is not easy. Since users may use 

any words in a hashtag, the selected words may not be suitable for the tweet content. 

Moreover, the user created hashtag may not be popular, which make it difficult for 

other people to discuss the same topic [2]. Different users may come up with different 

hashtags although their tweets are on the same topic. However, if users know the 

popular hashtags or hot issues on Twitter at that time, they can create a new hashtag 

that is related to their tweets. The new hashtag may become a new trending hashtag. 

From the stated problems, our application provides a user with hashtags based on the 

tweet content from the following two processes:  
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1. The synthesis of hashtags based on messages in the user's tweet. 

2. The selection of related hashtags that are currently in the top 100 trending topics in 

Thailand tweet. 

 

1.2 Objectives 

1. The application must be able to generate new hashtags and recommend 

trending hashtags in the Thailand region. 

2. The application must be easy to use, support iOS and be able to copy user’s 

selected results to the clipboard. 

 

1.3 Scope  
1. Only supports the iOS operating system. 

2. Can copy input messages with selected hashtags to the clipboard. 

3. Use messages in Tweet that are trending in Twitter Thailand. 

4. Use only Thai or English text. 
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1.4 Project Activities 

Table 1.1 Project Activity 

Activity 2018 2019 

Aug Sep Oct Nov Dec Jan Feb Mar Apr 

1. Study theory on 

Deepcut[3], 

Tweepy[4], Pandas[5], 

TensorFlow[6], and 

Word2Vec[7] 

         

2. Collect data          

3. Analyze data and 

develop the model 

         

4. Study on creating an 

application  

         

5. Design and develop 

the application  

         

6. Test, discuss and 

conclude the results 

         

7. Prepare documentation          

 

1.5 Benefits 

1.5.1 Benefits of the project from a user aspect 

1. Save time in the selection or creation of a hashtag. 

2. Can be used for marketing purpose. 

3. Enjoy the program. 

4. Make the message more popular. 

5. Make users know topics that are currently popular on Twitter. 
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1.5.2 Benefit for students who implement this project. 

1. Gain knowledge and understanding of work procedures. Practice 

thinking, analyzing, working in a structured manner. Know how to 

work as a team with discipline, punctuality, and responsibility for 

work. 

2. Gain experience in developing a mobile application on iOS operating 

systems, including the knowledge on natural language processing. 

3. Understand how to extract data from Twitter using the API. 

4. Develop skills in Python programming and learn how to use 

different libraries. 

 

1.6 Report Outlines 

Chapter 2 introduces the theories, technologies, techniques, algorithms, and tools that 
are used in this project. 

Chapter 3 shows storyboard; software design and software specification of the 
application including tools and library that are used in this project. 

Chapter 4 shows the details of the datasets used, model testing results and application 

testing results. 

Chapter 5 concludes the project. 

 

 

 



 
 

CHAPTER II 

RELATED WORKS 

This chapter introduces the readers to the theories, technologies, techniques, 

algorithms, and tools used in this project. 

 
2.1 Word Embedding – Skip - Gram Model 
 

There are 2 purposes of skip-gram [8]. The first one is to characterize a selected 

word, phrase, or sentence based on other words, phrases, or sentences around it. The 

other purpose is to represent each word in a corpus as a vector which aims to calculate 

the probability of the word showing up around another word. So, the similarities of each 

pair of words can be calculated by its vector. 

 

2.2 Long-Short Term Memory 

 
Long Short-Term Memory (LSTM) networks (see Figure 2.1) [9] is an improved 

version of recurrent neural networks. LTSM is a variant of RNNs, but the structure 

inside each node of hidden layers is different from a vanilla RNN. LSTMs implement 

each node of RNNs to remember inputs over a long period. It is similar to the memory 

because it can write, read and delete information. There is a gated cell to determine 

whether or not the network will store information based on its weights, which mean the 

importance of information. The gates in an LSTM range from 0 to 1 because of a 

sigmoid function. 
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Figure 2.1 LSTM 

From: https://machinelearning-blog.com/2018/02/21/recurrent-neural-networks 

 

2.3 Quora Question Pairs using Siamese Manhattan LSTM 

 

 Siamese networks [10] are networks that have sub-networks. They perform well 

on similarity tasks and have been used for tasks such as sentence similarity, face 

recognition, etc. So, Siamese Manhattan Long Short-Term Memory is a Siamese 

network using LSTM and Manhattan distance (see Figure 2.2). 

Quora Question Pairs is an active Kaggle Competition, which challenges 

participants to classify whether question pairs are duplicated or not. Elior Cohen [11] 

implemented the model called Siamese recurrent architectures for learning sentence 

similarity [10] for the competition and achieved an 82.5% accuracy rate on the 

validation data. Moreover, the 1st rank of the competition adopted this model to 

implement their model. 
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Figure 2.2 Siamese Manhattan LSTM Model  

From: https://medium.com/mlreview/implementing-malstm-on-kaggles-quora-question-pairs-
competition-8b31b0b16a07 

 

 

2.4 Generating News Headline with Recurrent Neural Networks 

 
Konstantin Lopyrev et al. [12] describe an encoder-decoder Recurrent Neural 

Networks (RNNs) with Long Short-Term Memory networks(LSTMs) and attention to 

generate headlines from the text of news articles. Notedly, <eos> is an end-of-sequence 

symbol. 

 
 2.4.1 Model 

 
Figure 2.3 Encoder-decoder neural network architecture 

From: Generating News Headlines with Recurrent Neural Networks, pg 1. 
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They used the encoder-decoder architecture (see Figure 2.3). The architecture 

includes two parts, an encoder, and a decoder. The inputs as texts are fed into the 

encoder part. Each word of the text is first passed through an embedding layer 

transforming the word into a representation, and it is then passed through a multi-layer 

neural network. 

The decoder takes input from an output of a hidden unit which comes from the 

last word in the text of the encoder part. The input of the current unit at the decoder part 

accepts each output from the previously hidden unit, and the decoder then computes the 

probability through a softmax layer, and the attention described in the next subsection. 

Finally, they used a beam-search decoder algorithm to generate words of a 

headline one at a time, at each step showing the scores meaning the probability from 

each of beam samples. 

 
 2.4.2 Attention 
 

Attention is a technique which helps Recurrent Neural Network recognize some 

characteristics of the input. This attention is usually used when each unit is getting 

output in the decoder. The attention calculates a weight for each output word over each 

input word to decide how much attention or importance should be spent to that input 

word. Then, the weights are used to calculate a weighted average referring to the context 

which is an input for a softmax layer. 

They experiment with an attention mechanism called simple attention (see 

Figure 2.4). We also choose this mechanism to implement in our decoder part. They 

divide the hidden units of the last Long Short-Term Memory layer into two sets: one for 

calculating the attention weight using 50 units, and another for calculating the context 

using 550 units. 
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Figure 2.4 Simple attention 

From: Generating News Headlines with Recurrent Neural Networks, pg 3. 

 

 2.4.3 Dataset 
 

They train the model with English Gigaword dataset which is retrieved from the 

Stanford Linguistics department. This dataset includes news articles from 6 major news 

agencies in several years consisting of a headline and paragraphs. There are 5.5M news 

articles words with 236M words in the training data. 
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2.5 React Native  

 

 2.5.1 React Native 
 

React Native is a mobile application framework developed by Facebook [13]. 

React Native can build mobile applications using only JavaScript. It uses the same 

design as React [14]. React Native uses the same fundamental user interface (UI) 

building blocks as regular iOS and Android apps, so the applications built by React 

Native are not mobile web applications, but a native app. React makes it easy to create 

interactive UIs using declarative components. A developer can design a simple view for 

each state and React will efficiently update and render components whenever data 

changes. Codes will be more predictable and more comfortable to debug with 

declarative views. 

Furthermore, React Native lets us build an application faster than building from 

scratch. Instead of recompiling, we can reload an application immediately. We can even 

run new codes while retaining the application state. Finally, it is simple to mix React 

Native codes with native codes if we need to optimize some aspects of the application.  

 

 2.5.2 State, Props and Lifecycle 
 

State and Props [15] are two types of data that control a component. The state is 

internal to a component, while props are passed to a component. So the state is used 

within components to keep tracking of information. Props are immutable so components 

receive props from their parent and props should not be modified inside the component. 

All class-based components will re-render [16] themselves whenever they receive props 

or their state or context changes. 
 

 

 

 

 

 

 

 2.5.3 React Navigation 
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React Navigation [17] is born from the React Native community's requirement 

for an extensible, yet easy-to-use navigation resolution written entirely in JavaScript. 

React Navigation is extensible at every layer. We can write our navigators or even 

replace the user-facing API. Furthermore, platform details look-and-feel with smooth 

animations and gestures that are completely customizable. 

 

2.6  Expo SDK 

 

Expo is a set of tools, libraries, and services we use to build native iOS apps in 

a short time. The Expo SDK [18] is a set of libraries written natively for each program 

which provides access to the device's system functionality from JavaScript. The SDK 

is designed to smooth out differences in platforms as much as possible, which makes 

the project very transferrable because it can run in any native environment containing 

the Expo SDK. Expo also affords UI components to handle a diversity of use-cases that 

almost all apps will cover but are not built into React Native core, e.g., icons, blur views, 

and more.  

 

2.7  Client/Server Architecture  

 

Client/Server Architecture [19] is a model which shows how data and processing 

are distributed across a variety of components that can be implemented on a single 

computer. A client is any process that requests specific services from server 

processes. A server is a process that provides requested services for clients. Both clients 

and servers can reside in the same computer or different computers connected by a 

network. Data in an interactive database has to be accessible from various locations. 

Because servers can be copied, it may also be used when the load on a system is mutable. 

The maximum gain of this model is that servers can be distributed across a network. 



 
 

CHAPTER III 

APPLICATION 

This chapter shows storyboard, software design and software specification of 

the application including tools and library that are used in this project. 

 

3.1 Storyboard and Software Design 

 

3.1.1 Splash page 
Splash page (see Figure 3.1) displays the application name while loading the 

application. We use a splash page to let the user know that our application is loading 
in case it takes time loading application to calm down the user.  
 

 

Figure 3.1 Splash page 
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3.1.2 Operation page 
 
Operation page (see Figure 3.2) is an input page that consists of a text box (see 

number 1 in Figure 3.2) and an operation button (see number 2 in Figure 3.2). We use 

almost the entire screen for a text box with text "Input text here" inside text box to let 

the user know that they can input text here and can see the entire input so the user can 

check or edit text easily. Moreover, there's only one button under the text box "operation 

button" whose icon is an application logo that has a Hashtag symbol inside means hitting 

this button to get hashtags.   

 

 

Figure 3.2 Operation page 
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If the user does not input any text on the text box but hit operation button, the 

application will show message dialog "Please input text" (see Figure 3.3).  

 

 

Figure 3.3 Please input text message dialog 
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Alternatively, if the input text does not have a word in corpus, the application 

will show message dialog "Miss word ….. in corpus” to notice (see Figure 3.4). 

  
 

Figure 3.4 Miss word message dialog 
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Alternatively, if the input text is too long, the application will show message 

dialog "Text is too long" to notify the user (see Figure 3.5). 

 

 

 
 

Figure 3.5 Text too long message dialog example 
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After entering text (see Figure 3.6) and pressing the operation button the 

application will be processing the Hashtags that correspond to the message. 

 

 
 

Figure 3.6 Inserted input example 
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3.1.3 Results page 
 
After pressing the operation button, the application will return 6 Hashtags (see 

Figure 3.7) shown below the operation button as a checkbox list.  

 
 

 
 

Figure 3.7 Results page example 

The first three hashtags are the Hashtags that are processed from the text only, 

and the latter three hashtags with fire icon are the popular Hashtags at that time and are 

consistent with the input messages. 
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User can select and deselect multiple desired Hashtags. The selected Hashtags 

have a check icon and are shown on the textbox following input text which is similar to 

a standard format on twitter (see Figure 3.8). User can copy the text and the selected 

Hashtag to the clipboard by clicking the Copy button (see number 1 in Figure 3.8). 

 

 
 

Figure 3.8 Selected hashtags example 

The application will show message dialog “Copied to clipboard!” when the 

copying process finished (see Figure 3.9). 
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Figure 3.9 Copy to clipboard example 
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Furthermore, user can continue to use the application to discover other hashtags 

by editing the text in the textbox and hit operation button as usual (see Figure 3.10). 

 

 
 

Figure 3.10 Continue using example  
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3.2  Dataflow diagram 

 

We use state in React-native. Whenever a state is changed, the application will 

re-render components that are consistent with the state. So, we will set a state every 

time the user hit the operation button or have an interaction with our application to call 

our function. From the dataflow diagram in Figure 3.11, when the user gives input text, 

the application will show input text. When user hit the generation button and the input 

state is not null, the application will call a function that fetches the input from the text 

box and send it to the server. The application then receives hashtags in JSON format. 

Then, the application will transform it to a string type and show it in the form of a 

checkbox list. The textbox updates the input from the user with selected hashtags 

instantly no matter the user checks or unchecks any hashtag in the checkbox list. Finally, 

whenever the user hits the copy button, the application will copy the input text with 

selected hashtags to the clipboard. 

 

 

 

 

 

 

 

Figure 3.11 Hashtagor's dataflow diagram 
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3.3  Usecase diagram 

 

Hashtagor’s usecase diagram shown as figure 3.12 and have tables to describe 

each case shown in table 3.1 to 3.4 

 

 

 

 

Figure 3.12 Hashtagor's usecase diagram 
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Table 3.1 Usecase: Submit an input text 

Use case name Submit an input text 
Actors User 
Precondition The user types an input text in the text 

box. 
Postcondition The system receives the input text. 
Flow of events 1. The user clicks an operation 

button. 

 

Table 3.2 Usecase: View list of hashtags 

Use case name View list of hashtags 
Actors User 
Precondition The user submits the input text. 
Postcondition The system represents a list of hashtags. 
Flow of events 1. The user views a list of hashtags. 

 

Table 3.3 Usecase: Select or deselect hashtags 

Use case name Select or deselect hashtags 
Actors User 
Precondition The user views a list of hashtags. 
Postcondition The system gets a list of selected 

hashtags. 
Flow of events 1. The system updates a list of 

selected hashtags. 
 
 

Table 3.4 Usecase: Copy the input text with selected hashtags 

Use case name Copy the input text with selected 
hashtags 

Actors User 
Precondition The user views a list of hashtags. 
Postcondition The input text and selected hashtags 

were copied to the clipboard.  
Flow of events 1. The user copies the input text 

with selected hashtags. 
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3.4  Software Architecture 

 

 

Figure 3.13 Software Architecture 

 We use client/server architecture as shown in Figure 3.13 because from 

this architecture; several users can access to server at the same time using this 

architecture. 

 

3.5  Software Specification  

 

3.5.1 Input/Output Specification 
 

1. Input: English or Thai (less than 300 characters) 

2. Output: three generated hashtags and three most trending hashtags 

 

3.5.2 Functional Specification 
 

1. Be able to generate proper hashtags from the input (tweet). 

2. Be able to match the most three trending hashtags based on the input (tweet). 

3. Be able to copy input text with selected hashtags to the clipboard. 

 
 
 
 
 
 
 
 
3.6 Back End 
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3.6.1 Preprocessing 

  
According to the project proposal, we successfully collected tweets and hashtags 

with Tweepy [4] from Twitter. We have cleaned and segmented (with Deepcut [3]) 

these data. So, in this preprocessing stage, we created a vocabulary and trained word 

embedding to represent a particular word as a vector using Word2Vec in gensim [7] 

(Skip-Gram model). After that, we converted a word to a vector and vice versa using 

the encoding and decoding processes. 

 
3.6.2 Models 
 

3.6.2.1 Sequence to Sequence Model 
 
This model is for generating hashtags function. The architecture of the 

Sequence to Sequence Model is the same as Figure 2.3. From the figure, we 

apply this model by replacing the input (description) with a representation of 

tweets and replacing the output (headline) with a representation of hashtags, and 

here is our model (see Figure 3.14 and Figure 3.15). 
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Figure 3.14 Sequence to sequence model 
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Figure 3.15 Visualization of Sequence to Sequence Model for generating hashtags  

1. Encoding 

 Hyperparameters 

Hyperparameters are maxlent	(maximum of tweet length) = 30, maxlenh 

(maximum of hashtag length) = 15, vocab_size (fixed vocabulary size) = 40000, 

dimension (dimensions of embedding matrix) = 300, activation_rnn_size 

(nodes from top LSTM layer which will be used for activation) = 40 and	rnn_size 

(nodes from LSTM used for prediction and activation) = 512 

The input data (X) is made from maxlent	tweet words followed by <eos> 

(end-of-sequence symbol) followed by maxlenh hashtag words followed by <eos>. 

If a tweet/hashtag is shorter than	maxlent/maxlenh, it will be left-padded with zero 

value. If the complete text is longer than the maximum length, it will be right-clipped 

to the maximum length. Labels (Y) are the hashtag words followed by <eos> and right-

clipped or left-padded to maxlenh. 
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Neural Network Layer 

Embedding layer: We set the maxlen to 45 words and train a vector 

representation that transform the text of 40000 vocabulary inputs into a 300-d vector. 

Long Short-Term Memory (LSTM) layers: We use 512 nodes (or rnn_size) 

for prediction and activation (according to the hyperparameter section mentioned 

before).  

Dropout layer: To prevent overfitting. 

Simple Context layer: This layer implements an attention mechanism following 

section 2.4.2. We use activation_rnn_size hidden units for calculating the 

attention weight, and another	 rnn_size - activation_rnn_size	 for 

calculating the context. 

Time Distributed layer: To configure the last LSTM layer before wrapping 

Dense layer to return sequences. 

Activation layer: We use “softmax function” to obtain the probability of the 

neural network. 

 

  2. Decoding 

We use “Beam Search Decoding Algorithm” to predict the possible 

output words of its sample. 

 

Algorithm 

 While there is a sample that do not reach eos: 

1. Calculate word probability for all samples (predicted by the 

model). 

2. The total score for every sample is the sum of -log of word 

probability (sum of negative log-likelihood). 

3. Find the best (lowest) scores from all possible samples. 

4.  Append the new words to their appropriate sample. 
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3.6.2.2 Trending Hashtags Model 
 

  We adapt the Siamese Manhattan Long Short-Term Memory Model [10] 

by comparing the similarity between a hashtag and its tweet instead of two question 

sentences. Here is our model (see Figure 3.16 and Figure 3.17). 

 

 

 

Figure 3.16 Trending Hashtags Model 

 

 

Figure 3.17 Visualization of Trending Hashtags Model 
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Hyperparameters 

Hyperparameters are max_seq_length	 (maximum of tweet and hashtag 

length) = 85, dimension (dimensions of embedding matrix) = 300 and 

hidden_node (LSTM layer) = 50 

The tweet input data (X1) is made from	tweet words followed by <eos> and 

the hashtag input data (X2) is made from	hashtag	words	followed	by	<eos>. If a 

tweet/hashtag is shorter than	max_seq_length, it will be left-padded with zero 

value. If the complete text is longer than the maximum length, it will be right-clipped 

to the maximum length. Labels (Y) are integers (0’s or 1’s) showing whether the tweet 

input and the hashtag input are related (label as 1) or not (label as 0). 

 

 Model layers 

Embedding layer: We set the max_seq_length to 85 words and train a vector 

representation that transform the text of 158252 vocabulary inputs into a 300-d vector. 

LSTM layers: We use 50 nodes (or rnn_size) for prediction.  

Manhattan distance (Output layer): To calculate similarity between hashtag and tweet 

according to this equation, 

expo_neg_nanhattan_distance = exp(-sum(abs(tweet_input – hashtag_input))) 

Finally, we use the score (Manhattan distance) from the model to ranking the 

top trending hashtag. 



 
 

CHAPTER IV 
RESULTS 

This chapter shows the details of the datasets used, model testing results and 

application testing results. 

 

4.1 Model Testing Results 

 

4.1.1 Hashtags generating model 
 
We scraped 283511 tweets from 14 September 2018 to 8 November 2018. We 

split the dataset into 233511 rows for training and 50000 rows for validation and testing. 

The example is shown in Figure 4.1. 

 

 

Figure 4.1 Dataset example 
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We directly tested with human to see if the generated hashtags are related to the 

text as an input or not. Figure 4.2 and Figure 4.3 show some hashtags and scores which 

were generated and evaluated by the model. 

 

 

Figure 4.2 Hashtags and scores1 
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Figure 4.3 Hashtags and scores2 

 

4.1.2 Trending hashtags model 
 
 
We get a dataset 590827 pairs of tweets and hashtags, and we divide tweets and 

trending hashtags pairs into two inputs and one output as a label of each pair whether it 

is trending or not, then there 0's and 1's equal to 380392 rows and 210435 rows 

respectively. The data example is shown in Figure 4.4. 
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Figure 4.4 Data example 

 

We train on 400000 samples, validate on 100000 samples and test on 90827 samples. 

 

 

Figure 4.5 Model recall 
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Figure 4.6 Model loss 

Figure 4.5 and Figure 4.6 show the results on the train and validation sets after 

training 50 epochs. We choose the final model at epoch 32 which the validation sets 

reach the lowest loss score (0.12168) and achieve recall rate at 76.51%. 

The final model achieves recall rate at 55.47% on the test sets. 
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4.2 Application Testing Results 

 

The results show that the mobile application can receive input from users' 

mobile and successfully get the results as hashtags as desired (see Figure 4.7 and Figure 

4.8). 

 

 

Figure 4.7 Before hit operation button example.  
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Figure 4.8 Result after hit Operation button example 
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Moreover, the application can copy text with selected hashtags to the clipboard 

(see Figure 4.9). 

 

 

Figure 4.9 Result after hit Copy button example



 
 

CHAPTER V 
CONCLUSION  

This chapter has the conclusions of this report and provides a suggestion for 

further study on this topic. 

 

5.1  Conclusion 

 

We have implemented a mobile application on the iOS platform using the React 

Native framework. Our application can recommend new hashtags and trending hashtags 

that are related to the given tweets to a user. From the results of the mobile interface 

application, everything is working as expected. However, the results from the trending 

hashtags model are not as good as we expect because of the limitation of computation 

cost and time. So, the models need to be trained for a more extended amount of time to 

get better parameters or weights to achieve the better output. The application also works 

as we expect but the only share button to Twitter gets stuck which we aim to fix it in 

the future. 

 

5.2  Suggestion 

 

1. We have found that Expo does not support the share feature. The future 

update should replace this library with other libraries that support iOS 11 and 

upper. 

2. Request for an apple developer account and deploy this project on apple store 

so the user can download the application from the app store. 

3. The current fixed vocabulary size on Sequence to Sequence model for 

generating hashtags is too small. If we increase the fixed vocabulary size, the 

model may achieve a better recall. 

4. Performance of the word embedding is crucial in the trending hashtags 

model. We need to prepare more data to get better embeddings. One way to 

achieve such performance is to add more sentences to the training set. 
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5. Expo has conflicts with React Native Link. Further improvement may require 

switching from using Expo to using Native language for iOS. 
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APPENDIX A 

The Project Proposal of Course 2301399 Project Proposal 

Academic Year 2061 

แบบเสนอหัวข,อโครงงาน รายวิชา 2301399 Project Proposal 

ปFการศึกษา 2561 

ช่ือโครงการ (ภาษาไทย)  แฮชแท็กเกอร* 

ช่ือโครงการ (ภาษาอังกฤษ) Hashtagor 

หัวหนWาภาควิชา   ศ. ดร. กฤษณะ เนียมมณี 

อาจารยท่ีปรึกษา   ผศ. ดร. ฑิตยา หวานวารี 

ผูWพัฒนา    นายชนินทร*ชัย หาญเมือง 

    นางสาวขวัญชนก ศรีสมพงษ* 

สาขาวิชาวิทยาการคอมพิวเตอร* 

ภาควิชาคณิตศาสตร*และวิทยาการคอมพิวเตอร* 

คณะวิทยาศาสตร* จุฬาลงกรณ*มหาวิทยาลัย 

__________________________________________________________________________ 

หลักการและเหตุผล 

สำหรับมนุษย*แลWวการเขWาสังคมถือเปAนเร่ืองท่ีขาดไมBไดW เพราะมนุษย*ก็เปAนสัตว*สังคมชนิดหน่ึง 

ทีต่WองการการติดตBอสัมพันธ*ซ่ึงกันและกัน เคร่ืองมือท่ีใชWในการส่ือสารก็พัฒนามาเร่ือยๆ ต้ังแตBยุค 

นกพิราบส่ือสารจดหมายโทรสารจนถึงยุคท่ีเปAนเครือขBายสังคมออนไลน*ท่ีไดWเขWามามีบทบาทสำคัญใน

การติดตBอส่ือสารเปAนอยBางมากโดยเฉพาะในประเทศไทยเปAนประเทศท่ีมีเวลาการใชWงานโปรแกรม

ประยุกต*เพ่ือการส่ือสารตBอวันมากท่ีสุดในโลก [1] เชBน Facebook Twitter และ Instagram ซ่ึงเปAน

โปรแกรมท่ีใชWติดตBอส่ือสารผBานเครือขBายอินเทอร*เน็ต ท่ีเปAนท่ีนิยมในหลากหลายชBวงอายุ  

ในปÜจจุบัน สังคมมีความซับซWอนมากข้ึน นอกจากขWอมูลจากส่ือตBางๆแลWว ในตอนน้ีผูWใชW 

ทุกคนสามารถเปAนผูWใหWขWอมูลขBาวสารไดW ทำใหWขWอมูลในสาระบบหลากหลายและปะปนกัน จึงเปAนเร่ือง

ยากท่ีจะหากลุBมสังคมท่ีมีความสนใจในประเด็นเดียวกัน จึงเกิดส่ิงท่ีเรียกวBา Hashtag หรือเคร่ืองหมาย 

# เปAนตัวชBวยหากลุBมของสังคมท่ีสนใจในหัวขWอน้ันๆหรือสามารถตรวจสอบไดWวBา 

หัวขWอใดท่ีกำลังเปAนท่ีนิยมอยูB ณ ขณะน้ัน ตัวอยBางการใชW Hashtag ในขWอความ (Tweet) บน Twitter 

เชBน “ลองไหวWช้ันสวยๆสักทีสิ ช้ันอาจจะใหWอีกสัก 2 3 ลWาน #แรงเงา” ซ่ึงผูWใชWบน Twitter สามารถ
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คลิกท่ี #แรงเงา เพ่ือเขWาไปดูขWอความหรือ Tweet ของคนอ่ืนท่ีใชW Hashtag น้ีเพ่ือดูบทความของผูWอ่ืน

ท่ีกลBาวถึงในหัวขWอตาม Hashtag เดียวกันน้ี 

  แตBการจะกำหนด Hashtag ข้ึนมาในบางคร้ังไมBใชBเร่ืองงBาย เน่ืองจากผูWใชWอาจกำหนด 

Hashtag ไดWไมBเหมาะสมกับเน้ือหาหรือคำใน Hashtag ท่ีคิดข้ึนมาน้ันไมBไดWเปAนท่ีนิยมในสังคม ไมB

สามารถเช่ือมโยงถึงประเด็นท่ีกำลังเปAนท่ีนิยมอยูBในขณะน้ันไดW [2] ซ่ึงปÜญหาท่ีตามมาก็คือ 

ผูWใชWไมBสามารถหาเน้ือหาหรือบทความท่ีกลBาวถึงเร่ืองเดียวกันน้ีไดWเน่ืองจากการต้ัง Hashtag ท่ีไมB

เหมือนกันแตBถWาหากผูWใชWรูWความนิยมหรือกระแสท่ีกำลังแรงอยูBใน Twitter  

ก็อาจจะอิงกระแสน้ันมาคิดเปAน Hashtag ใหมBไดWซ่ึงอาจทำใหW Hashtag ท่ีคิดข้ึน 

มาใหมBน้ันเปAนกระแสไดW 

จากปÜญหาท่ีวBาน้ีจึงเกิดการพัฒนาโปรแกรมประยุกต*เพ่ือแนะนำ Hashtags โดยใชWขWอมูลจาก 

Twitter มาเรียนรูWเพ่ือประมวลผล 2 ขWอดังน้ี 

1. การสังเคราะห* Hashtags ข้ึนมาจากขWอความใน Tweet ของผูWใชW 

2. การเลือก Hashtags ท่ีกำลังอยูBในความนิยมของประเทศไทยท่ีเหมาะสมกับขWอความใน Tweet 

ของผูWใชW 

 

วัตถุประสงคS 

1. สรWางโปรแกรมประยุกต*ท่ีสามารถสังเคราะห* Hashtag ใหมBและแนะนำหัวขWอท่ี 

อยูBในความนิยมโดยอิงจากขWอความใน Tweet บน Twitter ท่ีเปAนขWอความภาษาไทยใน Twitter 

2. โปรแกรมจะตWองใชWงานงBาย ไมBซับซWอน รองรับ iOS และสามารถแบBงปÜน Hashtag น้ีไปยัง 

Twitter และคัดลอกไปยังคลิปบอร*ดไดW 

 

ขอบเขตของโครงการ 

1. รองรับเฉพาะระบบปฏิบัติการ iOS  

2. สามารถแบBงปÜนขWอความกับ Twitter รวมท้ังโปรแกรมประยุกต*เพ่ือการส่ือสารอ่ืนๆไดW  

3. ใชWขWอความใน Tweet ท่ีติด Trending ประเทศไทยบน Twitter เทBาน้ัน 

4. ใชWขWอความท่ีเปAนภาษาไทยหรือภาษาอังกฤษเทBาน้ัน 
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วิธกีารดำเนินงาน 

1. ศึกษาความรูWเก่ียวกับ การตัดคำ [3] API ของ Twitter [4] ตารางขWอมูลใน Python [5] การใชWโครงขBาย

ประสาทเทียม [6]  และ การแปลงคำเปAนเวกเตอร*ดWวย Gensim [7] 

2. จัดเตรียมขWอมูล 

2.1 เก็บ Hashtag หรือ Topic จาก Trending ของ Twitter โดย Hashtag คือขWอความท่ีมี 

เคร่ืองหมาย # นำหนWาขWอความและ หัวขWอ (Topic) คือขWอความท่ีไมBมี # นำหนWาขWอความ ซ่ึง 

Tweepy API [4] สามารถดึงท้ัง Hashtag และหัวขWอไดW โดยเก็บหัวขWอและ Hashtag นีเ้พ่ือที่จะนำไปใชWกับ 

Tweepy API [4] ในการคWนหาขWอความจากหัวขWอหรือ Hashtag เพื่อที่จะนำคำในขWอความเหลBานี้แปลงเปAน Vector โดยใชW 

[7] และจึงนำ Vector เหลBานี้ไปใชWในแบบจำลองเพื่อสังเคราะห* Hashtag ใหมBตBอไป 

ทำการเก็บขWอมูลต้ังแตBวันท่ี 14 กันยายน 2561 โดยมีเปíาหมายเก็บใหWมากกวBา 2000 Hashtag 

ซ่ึง ณ วันท่ี 8 พฤศจิกายน 2561 ไดW 2225 Hashtag/Topic ซ่ึงเปAนจำนวนที่อยูBในชBวงที่ตWองการแลWว 

 

 
 

 
 

ตัวอยBางขWอมูลท่ีไดWจากการใชW API ของ Twitter 

 

2.2 ตัว API ของ Tweepy [4] น้ันสามารถดึง Tweet หรือขWอความโดยคWนหาจาก หัวขWอ 

และ วันท่ี ตามท่ีไดWเก็บมาจากข้ันท่ี 2.1 
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ตัวอยBาง Tweet ท่ีคWนหาดWวยคำวBา #อกเกือบหักแอบรักคุณสามี ของวันท่ี 22 กันยายน 2561 

 

 

2.3 ทำความสะอาดขWอความโดยการตัดอัขระท่ีไมBใชW เชBน เคร่ืองหมายพิเศษ URL และ Emoji 

ซ่ึงเปAนผลมาจากขอบเขตของงานท่ีจะนำขWอความท่ีเปAนเฉพาะภาษาไทย ภาษาอังกฤษ และตัวเลขมา

วิเคราะห*เทBาน้ัน 

 

ตัวอยBางขWอความใน Tweet ท่ีถูกทำความสะอาดแลWว 
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ตัวอยBาง Topics ท่ีถูกทำความสะอาดแลWว 

 

 

2.4 ตัดแบBงคำโดยใชWคลังโปรแกรม Deepcut [3] 

 

 
ตัวอยBางการตัดคำวBา “ตุBมเพ่ือนเมยปõะนิ อกเกือบหักแอบรักคุณสามี” 
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2.5 ดูสถิติของคำเพ่ือวิเคราะห*หาคำท่ีอาจไมBจำเปAน (Stopword) หรือดูวBาคำไหนมีความ 

สำคัญกับหัวขWอน้ันๆ 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

ตัวอยBางความถ่ีของการใชWคำตBางๆใน Tweet ท่ีไดWจากหัวขWอ  

“#อกเกือบหักแอบรักคุณสามี” ท้ังหมด 100 ขWอความ 
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3. สังเคราะห*ขWอมูล 

โดยสรWางตัวแบบจำลองเพ่ือใชWในการเลือก Hashtag ยอดนิยมและสรWาง Hashtag ใหมB การเรียนรูWของเคร่ือง 

(Machine learning) กำหนด 

3.1. ขWอมูลท่ีใชWสำหรับการฝüกสอนคือขWอความใน Tweet เปAนขWอมูลขาเขWา (Input) 

และหัวขWอหรือ Hashtag ของ Tweet น้ันๆเปAนขWอมูลขาออก (Output) 

3.2. ใชWเวกเตอร*แทนคำกับคำในขWอความท้ังขWอมูลขาเขWาและขWอมูลขาออก 

3.3. นำเวกเตอร*แทนคำไปใชWกับตัวแบบ Sequence-to-Sequence 

3.4. ทดสอบตัวแบบเพ่ือดูคBาความถูกตWอง (Accuracy) ในการทำนายหัวขWอ จาก

ขWอความใน tweet 

4. ศึกษาความรูWเก่ียวกับการพัฒนาโปรแกรมประยุกต*บนระบบปฏิบัติการ iOS 

5. พัฒนาโปรแกรมประยุกต* โดยมีแบบจำลอง User interface ดังน้ี 

5.1 หนWาตWอนรับ 

แสดงโลโกWและช่ือโปรแกรมประยุกต*ขณะเขWาสูBโปรแกรมประยุกต* 
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5.2 หนWาดำเนินการ 

5.2.1 หนWารับขWอมูลนำเขWา 

ประกอบดWวย กลBองรับขWอความ (1) และปุõมประมวลผล (2) 
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เม่ือใสBขWอความและกดปุõมประมวลผล โปรแกรมประยุกต*จะประมวลผล 

Hashtags ท่ีสอดคลWองกับขWอความข้ึนมา 
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5.3 หนWาแสดงผลการดำเนินการ 

  หลังจากกดปุõมดำเนินการ โปรแกรมประยุกต*จะคำนวณ Hashtag ข้ึนมาท้ังหมด 6 

Hashtag โดย 3 ลำดับแรก จะเปAน Hashtag ท่ีประมวลผลจากขWอความเทBาน้ัน และ 3 ลำดับหลังจะ

เปAน Hashtag ท่ีเปAนท่ีนิยมในขณะน้ันและมีความสอดคลWองกับขWอความมากท่ีสุด 
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สามารถเลือก Hashtag ท่ีตWองการ โดย Hashtag ท่ีถูกเลือกจะมี 

กรอบสีเขWมแสดงวBาเลือกแลWว จากน้ันสามารถคัดลอกขWอความพรWอมท้ัง Hashtag ท่ี

ถูกเลือกโดยกดปุõมคัดลอกหรือแชร*ผBาน Twitter โดยกดปุõมสัญลักษณ* Twitter ไดW 

 

 
 

 

 

5.3 หนWา Tweet 
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ผูWใชWสามารถแกWไข Tweet ไดWตามปกติ 

 

 

 
 

 

6. ทดสอบการทำงานของระบบ 

7. สรุปผลและเขียนรายงาน 

 

 

ตารางเวลาการดำเนินการ  

ข้ันตอนการทำงาน เดือน/ปPการศึกษา 2561 
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ส.ค. ก.ย. ต.ค. พ.ย. ธ.ค. ม.ค. ก.พ. มี.ค. เม.ย. 

1. ศึกษาความรูWเก่ียวกับ Deepcut [3], 

Tweepy [4], Pandas [5], TensorFlow 

[6]  และ Word2Vec [7] 

         

2. จัดเตรียมขWอมูล          

3. สังเคราะห*ขWอมูล          

4. ศึกษาความรูWเก่ียวกับการพัฒนา 

โปรแกรมประยุกต*บนระบบปฏิบัติการ 

iOS 

         

5. พัฒนาโปรแกรมประยุกต*          

6. ทดสอบการทำงานของระบบ          

7. สรุปผลและเขียนรายงาน          

 

ประโยชนSท่ีคาดว[าจะได,รับ 

ประโยชนSท่ีได,จากโครงงานท่ีพัฒนาข้ึน 

1. ประหยัดเวลาในการคิด Hashtag 

2. สามารถใชWเพ่ือการตลาดไดW 

3. สนุกเพลิดเพลินกับโปรแกรม 

4. ทำใหWขWอความมียอดเขWาชมเพ่ิมข้ึนจาก Hashtag 

5. ทำใหWผูWใชWรูWหัวขWอท่ีกำลังเปAนท่ีนิยมใน Twitter 

ประโยชนSต[อตัวนิสิตท่ีทำโครงงาน 

 1. มีความรูWความเขWาใจข้ันตอนในการทำงาน ฝüกคิดวิเคราะห*รูWจักการทำงานอยBางมีแบบแผน 

รูWจักการทำงานเปAนทีม มีวินัย ตรงตBอเวลา และมีความรับผิดชอบตBองาน ฝüกคิดวิเคราะห* รูWจักทำงานอ

ยางมีแบบแผน มีระเบียบวินัย ตรงตBอเวลา และมีความรับผิดชอบตBองาน  

2. มีประสบการณ*สรWางโปรแกรมบนโทรศัพท*เคล่ือนท่ี ทำงานบนระบบปฏิบัติการ iOS รวม

ไปถึงการใชWความรูWดWานการประมวลผลภาษาธรรมชาติ 

3. เขWาใจข้ันตอนและสามารถใชW  API ดึงขWอมูลจาก Twitter มาไดW 

4. ไดWพัฒนาทักษะการใชWภาษา Python และไดWเรียนรูWวิธีการใชWไลบรารีตBาง  

 

 

อุปกรณSและเคร่ืองมือท่ีใช, 
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1. ฮารSดแวรS  

1. MacBook Pro  

macOS Mojave 10.14 

Processor 2.6 GHz Intel Core i7  

Memory 16 GB 2133 MHz LPDDR3 

2. Google Cloud  

 Machine type n1-standard-8 (8 vCPUs, 30 GB memory) 

 GPUs 1 x NVIDIA Tesla P100 

3. เคร่ืองพิมพ* 

 

 

2. ซอฟตSแวรS 

1. Xcode Version 10.1 (10B61) 

2. ภาษา Python 3.6 

3. คลังโปรแกรมการเรียนรูWของเคร่ือง ดังตBอไปน้ี 

1. Deepcut [3] 

2. Tweepy [4] 

3. Pandas [5]  

4. TensorFlow [6] 

5. Word2Vec [7] 

 

3. วัสดุสำนักงาน 

1. กระดาษ A4  

2. หมึกพิมพ* 

3. หนBวยความจำภายนอก 

 

 

 

งบประมาณ 

1. คBาบริการ Google Cloud Platform    ราคา  2,737 บาท 
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2. Lightning AV Adapter     ราคา 1,485 บาท 

3. Power Adapter Extension Cable   ราคา 738 บาท 

4. Seagate Backup Plus Ultra Slim 2.5” 2TB/PL  ราคา 2,650 บาท 

5. Type C USB Cable     ราคา 390 บาท 

6. คBาพิมพ*โปสเตอร*และคBาเดินทางไปนำเสนอผลงาน   ราคา 1,000 บาท 

7. คBาถBายเอกสารและจัดทำรูปเลBม     ราคา 1,000 บาท 

 รวม       10,000 บาท 
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APPENDIX B 

USER’S MANUAL 

1. Start with a splash page 

After running Hashtagor then the application will display a splash page (see 

Figure B.1) while loading, please wait a minute.  

 

 

Figure B.1 User’s manual: Splash page 
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2. Welcome to an operation page 

In this page (see Figure B.2) a user can input text in the message box (see number 

1 in Figure B.2), and when a user finish inputting the text (see Figure B.2), please hit 

an operation button (see number 2 in Figure B.2). 

 

 

Figure B.2 User’s manual: Operation page component 
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Then the application will be processing the Hashtags that correspond to the 

message. 

 
 

 

Figure B.3 User’s manual: Inserted input example 



63 
 

 

 
If the user does not input any text on the text box but hit an operation button the 

application will show a message dialog "Please input text" (see Figure B.3). 

 

 

 

Figure B.4 User’s manual: Please input text message dialog 
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Alternatively, the input text does not have a word in corpus application will 

show a message dialog "Miss word ….. in the corpus.” to notice (see Figure B.5). 

 

 

Figure B.5 User’s manual: Miss word message dialog 
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Alternatively, if the input text is too long, the application will show a message 

dialog "Text is too long" to notice (see Figure B.6). 

 

 

Figure B.6 User’s manual: Text too long message dialog example 
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3. Welcome to results page 

After pressing the action button, the application will calculate all the 6 Hashtags 

(see Figure B.7). 

 

 

Figure B.7 User’s manual: Results page example 

The first three hashtags will be the Hashtag that is processed from the text only 

and the latter three hashtags with fire icon will be the popular Hashtag at that time and 

are consistent the input messages 
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User can select and deselect multiple desired Hashtag. The selected Hashtag will 

have a check icon showing that selected and show on textbox after text input the same 

as a standard format on twitter (see Figure B.8). 

 

 

Figure B.8 User’s manual: Selected hashtags example 

 
 
 
 

 
 



68 
 

 

Users can copy the text and the selected Hashtag to the clipboard by clicking the 

Copy button. (see Figure B.9). 

 

 

Figure B.9 User’s manual: Copy to clipboard success example 
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Furthermore, User can continue to use the application to discover others hashtag 

by editing the text in the textbox and hit operation button as usual (see Figure B.10). 

 

 
 

Figure B.10 User’s manual:  Continue using example 
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